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论文一

ReconVLA: Reconstructive Vision-Language-Action Model as Effective Robot Perceiver

日期

2025-08-14 (AAAI 2026 outstanding paper)

在人工智能技术飞速发展的时代背景下，我们将不定期梳理人工智能

领域的部分前沿学术与技术动态，并以简报的形式分享给读者，以帮

助关注此领域的人士了解最新的学术前沿发展与产业技术动态，促进

学术交流和技术繁荣。本期摘选了近期全球人工智能领域的 19篇最

新学术动态、9篇技术动态、以及 2个资源推荐给广大读者。
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内容摘要

该论文提出 ReconVLA（Reconstructive Vision-Language-Action），面向机器人操作场景，针对现有

VLA 模型在复杂场景下视觉注意力分散、难以精确对准目标物体的问题，构建了一套“重建式”隐式视觉对齐

框架。 ReconVLA 在标准视觉‑ 语言‑ 动作管线之外，引入一个条件扩散 Transformer 作为重建分支：模

型在接收图像、多视角观测、语言指令和本体状态后，除了自回归生成离散动作 token，还需输出一组“重建

token”，作为条件去从噪声中重建当前图像中被操作目标的“凝视区域”（gaze region）潜空间表示，从而

在训练中强制视觉表征对该局部区域进行细粒度编码并聚焦注意力。 为支撑这一隐式对齐范式，作者基于

BridgeData V2、LIBERO、CALVIN 等开放机器人数据集，利用 Grounding DINO 自动生成目标区域框与

裁剪图，构建了包含 10 万余条轨迹、约 200 万样本的大规模重建预训练集；在此基础上进行联合训练与下

游微调，在 CALVIN 长链任务、多种生成式/大模型 VLA 基线以及真实机械臂多任务实验中，ReconVLA 在

成功率、平均完成子任务长度和对未见目标的泛化能力上均取得显著优势。
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主要亮点

 隐式重建式视觉对齐机制：ReconVLA 不再显式输入裁剪图或输出框坐标，而是利用目标“凝视区域”的

潜空间重建作为监督信号，让 VLA 在生成动作的同时学习一套能从自身视觉输出中重构目标局部的表征，等

效于在网络内部形成“视线落点”，明显收紧注意力分布、提升目标对准精度。

 视觉扩散重建分支与 VLA 一体化：模型采用冻结 VAE 作为视觉 tokenizer，将 gaze 区域编码为场景

token，通过条件扩散 Transformer 在 reconstructive token 引导下进行去噪重建，并与动作交叉熵损失联

合反向传播；这种设计在不增加推理时额外输入/输出的前提下，为主干 VLA 持续提供区域级视觉训练信号。

 面向机器人操作的大规模重建预训练：通过在多源开源机器人数据上自动标注“整图 + 目标裁剪图”对，

并以 Grounding DINO 作为开放词汇检测器，构建了 100k+ 轨迹、200 万样本的预训练集，使模型在进入

具体任务前已具备较强的区域重建与视觉泛化能力，在未见场景/背景下的视觉生成稳定性明显优于只在下游监

督动作的 VLA。

 在模拟长链与真实机械臂场景中的强泛化：在 CALVIN ABCD/ABCDD 上，ReconVLA 超过多种生成式视

觉规划方法（如 SuSIE、GR- 1、Vidman、CLOVER、GEVRM）和强 VLA 基线（OpenVLA、UniVLA），

在最难子任务上的成功率提升可达 20 个百分点；在真实 AgileX PiPer 机械臂的“装水果、叠碗、翻杯、收

拾桌面”等任务及未见目标物上，ReconVLA 仍能保持接近或超过 90% 的成功率，而对比方法在未见物体上

几乎完全失败，凸显重建式隐式对齐对真实部署和零样本泛化的价值。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2508.10333
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论文二

Sampling-enabled scalable manifold learning unveils the discriminative cluster structure of high-dimensional
data

日期

2025-09-10

内容摘要

该论文发表于《Nature Machine Intelligence》（2025 年），提出可伸缩流形学习方法 SUDE，针对现

有技术类簇区分弱、拓扑保留不足、伸缩性差等问题，通过 “枣糕采样（PPS）- 地标嵌入学习 - 约束局部

线性嵌入（CLLE）” 三阶段实现高维数据高效降维，同时创新重尾对数概率分布增强类簇分离性。经 27 类

数据集验证，其聚类精度、计算效率优于 t-SNE、UMAP 等方法，且在单细胞分析、ECG 异常检测等场景中

表现突出。
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主要亮点

 兼顾高效性与分离性：通过地标采样架构提升计算伸缩性，重尾概率分布强化类簇区分，解决传统方法痛点。

 采样与约束机制创新：PPS 采样保障地标分布一致性，CLLE 约束避免 “脏簇”，提升嵌入鲁棒性。

 跨领域适用性强：在通用高维数据、生物医学、医疗诊断等场景均实现精准降维与分析，落地价值显著。
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相关链接

Paper: https://www.nature.com/articles/s42256-025-01112-9

Github: https://github.com/ZPGuiGroupWhu/sude

论文三

OmniScientist: Toward a Co-evolving Ecosystem of Human and AI Scientists

日期

2025-12-14

内容摘要

OmniScientist 是一个将人类科研基础设施明确编码到 AI 科研工作流中的综合框架，旨在解决现有 AI

科学家系统将科研视为独立搜索或优化问题、忽视科研社会性与协作性的缺陷。该框架实现了从数据基础、文

献综述、研究构思、实验自动化、科学写作到同行评审的端到端自动化，同时通过结构化知识系统、协作研究

协议（OSP）和开放评估平台（ScienceArena）提供全面基础设施支持，推动 AI 智能体从单纯的任务执行者

转变为能理解科研规范、参与协作并推动科研生态进化的真正 “科学家”，构建人机科学家协同进化的创新生

态。

04
06



主要亮点

 还原科研协作本质的基础设施设计：突破传统 AI 科研工具的孤立局限，通过 OSP 协议将人类研究者纳入

系统内部参与者，实现人机对称协作与贡献溯源；结合基于引文网络和概念关联的结构化知识系统，复刻人类

科研的协作机制、信用分配等核心基础设施。

 全流程闭环自动化与多模块协同：整合数据基础、文献综述、研究构思等六大核心模块，形成覆盖科研全生

命周期的闭环工作流。各模块采用多智能体架构，例如文献综述模块通过网络增强检索实现深度知识挖掘，实

验自动化模块支持基线与数据集联合推荐，大幅提升科研效率与严谨性。

 社区驱动的动态评估体系：推出 ScienceArena 开放评估平台，采用盲态成对投票与 Elo 排名机制，以人

类专家判断为核心形成动态评价标准，既解决了开放 - ended 科研任务的评估难题，又能引导 AI 智能体随

社区标准持续进化，保障科研产出的质量与创新性。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2511.16931

论文四

Causal Structure Learning for Dynamical Systems with Theoretical Score Analysis

日期

2025-12-16 (AAAI 2026 outstanding paper)

内容摘要

该论文提出 CADYT（Causal Discovery for Dynamic Timeseries），一种面向连续时间动力系统的因果

结构学习方法，目标是在只观测到离散轨迹（包含不规则采样）的条件下恢复潜在微分方程系统的因果图结构。

方法基于动态结构因果模型（DSCM）和差分型因果模型，将系统动力学视作一组由父节点轨迹决定的因果机

制，并使用精确高斯过程（GP）推断结合多步数值积分器，对连续时间向量场 F 进行非参数建模，从而在任

意时间点对状态导数和轨迹进行估计。 在此基础上，作者构造了一个以算法马尔可夫条件（AMC）和最小描

述长度（MDL）为理论基础的评分函数，将不可计算的 Kolmogorov 复杂度上界化为可计算的 MDL 代价，

并通过并行化的贪心结构搜索（前向加边 + 反向删边）寻找使得整体描述长度最小的有向图；理论上证明该

评分渐近等价于带正则项的对数似然（BIC 型正则对数似然），并在合成随机图、弹簧振子与 Rossler 混沌系

统等基准上，相比 DYNOTEARS、PCMCI、VARLINGAM 等方法显著降低归一化结构汉明距离（NSHD）、

提高 F1 与 AUPRC，尤其在不规则采样场景下优势更明显。

08



主要亮点

 连续时间视角的因果发现框架：CADYT 直接在连续时间 ODE/DSCM 上建模，而非简单离散化为动态贝

叶斯网络，从理论上明确了在动态稳定、因果充分性和采样频率足够高等条件下，如何将连续动力系统映射到

可学习的因果结构，并允许存在反馈环与自环。

 基于精确高斯过程的动力学建模：方法利用专门为多步积分器推导的 GP 核，将 Adams–Bashforth 等多

步积分 scheme 融入核函数，使 GP 在不规则时间网格上仍可对向量场进行精确推断，从而统一解决“连续

动力学建模”和“支持不规则采样”两个长期分离的问题。

 AMC + MDL 驱动的评分函数与理论性质：在算法马尔可夫条件下，真正的因果图对应于使联合分布描述

长度最短的分解方式，作者通过 MDL 给出可计算上界，进一步证明该评分的上界在样本数趋于无穷时与 BIC

形式同阶，从而获得与经典正则对数似然类似的模型选择一致性保证。

 在不规则采样和复杂动力系统上的实证优势：在含环的 Erdos–Rényi 随机图、双质量弹簧系统、真实物理

装置数据以及 Rossler 超混沌系统等多种场景中，CADYT 相比 DYNOTEARS、PCMCI、VARLINGAM 明

显降低 NSHD 并显著提高 AUPRC，且在空图 sanity check 中几乎不产生伪因果边，体现出对假阳性的鲁

棒性；积分阶数越高（AB1→AB3），在不规则采样下的结构恢复质量越好，符合数值分析直觉。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2512.14361

论文五

End-to-End Test-Time Training for Long Context

日期

2025-12-31

内容摘要

该论文是首篇针对 Vibe Coding 的系统性综述，Vibe Coding 是一种基于大型语言模型（LLMs）的新

型软件开发方法，核心是开发者通过观察输出结果而非逐行审查代码来验证 AI 生成的实现。论文将其形式化

为受约束的马尔可夫决策过程，明确人类开发者、软件项目与编码代理之间的动态三元关系；梳理了 Vibe

Coding 的完整生态，涵盖编码用 LLM、基于 LLM 的编码代理、开发环境及反馈机制四大核心组件；提出了

无约束自动化、迭代对话协作、规划驱动、测试驱动和上下文增强五种开发模型；同时分析了该范式在开发流

程重构、代码可靠性与安全性、代理监督扩展性及人为因素等方面的未来影响与开放挑战，为 AI 增强软件工

程奠定了理论基础并提供了技术路线图。
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主要亮点

 首次构建 Vibe Coding 理论体系：将 Vibe Coding 正式定义为工程学科，通过受约束的马尔可夫决策过

程建模人类 - 项目 - 代理的三元互动，解决了该新兴范式缺乏理论支撑的问题，同时提出五大开发模型的完

整分类法，为实践提供了明确框架。

 全面梳理生态系统关键组件：系统整合了编码用 LLM 的训练技术（数据基础、预训练与后训练）、编码代

理的核心能力（任务分解、记忆机制、行动执行等）、开发环境（隔离执行、交互式接口、分布式编排）及多

源反馈机制（编译器、执行、人类、自我优化反馈），呈现了 Vibe Coding 的技术全貌。

 深度剖析核心挑战与实践关键：指出 Vibe Coding 的成效不仅依赖代理能力，更取决于上下文工程、成熟

开发环境及人机协作模式；重点强调了代码可靠性与安全性、可扩展的代理监督、开发者角色转型等关键挑战，

为后续研究和工程应用指明了核心方向。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2510.12399
Github: https://github.com/YuyaoGe/Awesome-Vibe-Coding

论文六

End-to-End Test-Time Training for Long Context

日期

2025-12-31

内容摘要

该论文提出一种端到端测试时训练方法（TTT-E2E），将长上下文语言建模转化为持续学习问题而非架构

设计问题。其核心是基于滑动窗口注意力的标准 Transformer 架构，在测试时通过下一个 token 预测持续

学习，将上下文压缩到模型权重中；同时在训练阶段通过元学习优化模型初始化，使模型适配测试时的训练过

程。实验表明，3B 参数模型（164B 训练 token）在上下文长度扩展性上与全注意力 Transformer 相当，

且推理延迟不受上下文长度影响（128K 上下文时比全注意力快 2.7 倍），在长上下文语言建模任务中实现了

性能与效率的平衡。
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主要亮点

 范式革新：将长上下文建模转化为持续学习问题，无需复杂专属架构，仅依赖带滑动窗口注意力的标准

Transformer。

 端到端优化：训练时通过元学习优化测试时训练的初始化，测试时直接优化下一个 token 预测损失，消除

训练与测试的行为偏差。

 性能 - 效率双优：长上下文扩展性媲美全注意力 Transformer，推理延迟与上下文长度无关（128K 上下

文时比全注意力快 2.7 倍）。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2512.23675
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论文七

Deep contrastive learning enables genome-wide virtual screening

日期

2026-01-08

内容摘要

2026 年 1 月 9 日，清华大学智能科学讲席教授、智能产业研究院（AIR）院长张亚勤院士团队，联合 AIR

兰艳艳教授团队及合作者，在《Science》发表 2026 年清华大学首篇该刊论文。研究研发出 AI 工具 DrugCLIP，

创新性借鉴 “以文搜图” 的向量匹配原理，通过训练分子编码器与口袋编码器，将小分子化合物和蛋白质结

合口袋转化为特征向量，在向量空间中快速匹配潜在结合对。

该工具仅用 8 张顶级显卡，即可在 24 小时内完成超 10 万亿次蛋白质 - 分子匹配计算，首次实现覆盖

人类基因组规模的药物虚拟筛选：覆盖约 1 万个蛋白靶点、2 万个蛋白口袋，筛选超 5 亿个类药小分子，为

近半数人类基因组找到 200 多万个潜在候选药物分子，并构建全球最大规模的蛋白 - 配体筛选数据库

GenomeScreenDB，目前已免费向全球科研社区开放。
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主要亮点

 效率颠覆性突破：仅需 8 张 GPU、24 小时即可完成超 10 万亿次蛋白质 - 分子匹配，速度超传统方法

千万倍，首次实现覆盖近半数人类基因组的药物虚拟筛选。

 性能与泛化性优异：在权威测试集上准确率超传统方法及多数深度学习模型，无需精确蛋白三维结构，对未

接触过的蛋白质家族也能有效预测，湿实验验证找到优于常用药物的新型分子。

 开放赋能全球科研：构建全球最大规模蛋白 - 配体筛选数据库并免费开放，大幅降低早期药物发现壁垒，

尤其助力冷门重要疾病靶点研究，推动全球药物研发协作。

相关链接

Paper：https://www.science.org/doi/10.1126/science.ads9530
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论文八

AI Agent Systems: Architectures, Applications, and Evaluation

日期

2026-01-05

内容摘要

本文系统综述了 AI 智能体（Agent）系统的架构、应用与评估，提出以 Transformer 为基础的 “智能

体 Transformer” 统一范式，将智能体定义为嵌入结构化控制循环的策略模型，核心组件包括政策核心

（LLM/VLM）、记忆系统、工具集、验证器及环境接口。论文围绕推理规划、工具调用、环境交互三大核心

能力，梳理了智能体的学习机制（强化学习、模仿学习等）、系统模块设计与部署场景，构建了涵盖通用智能

体、具身智能体、生成式智能体等类别的分类体系，强调评估需兼顾任务成功率、效率、安全性等多维度指标，

并指出可验证工具执行、长期记忆管理、鲁棒评估等未来研究方向。
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主要亮点

 统一范式与清晰分类：提出 “智能体 Transformer” 抽象模型，将分散的智能体设计整合为包含政策核

心、记忆、工具、验证器、环境的结构化框架，同时构建了覆盖通用、具身、生成式等多场景的分类体系，明

确不同类型智能体的设计约束与适用场景。

 多维度学习与系统优化：全面分析了强化学习、模仿学习、上下文学习等多种学习机制在智能体中的应用，

强调智能体性能提升需结合模型优化、系统模块化设计（如 MRKL 路由、ReAct 循环）与基础设施支持（沙

箱执行、审计日志），而非单纯依赖模型规模扩大。

 全面的评估体系：突破传统单一指标评估模式，建立了包含任务完成率、效率成本、工具使用正确性、鲁棒

性、安全性等多维度的评估框架，明确了 WebArena、SWE-bench 等主流基准测试的适用场景，为智能体

的实际部署与性能优化提供了可操作的衡量标准。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.01743

论文九

The Path Ahead for Agentic AI: Challenges and Opportunities

日期

2026-01-06
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内容摘要

该论文是一篇关于“Agentic AI”（具备自主规划与行动能力的智能体式 AI）的综述与展望文章，重点讨

论大语言模型如何从被动文本生成器演变为拥有计划、记忆、工具使用与多轮推理能力的自治系统。 作者首先

回顾了从统计语言模型、神经语言模型、RNN/LSTM、Transformer 到大规模预训练 LLM 的发展历程，说

明全局注意力、长程依赖建模和指令微调等技术如何为“智能体行为”（如多步推理、工具调用、自反思）奠

定基础。 随后，论文给出 Agentic AI 的概念与架构框架：以 LLM 为“脑”，外接感知模块、记忆模块（短

期/长期）、工具与环境接口，以及行动执行模块，通过“感知–推理–行动–反思”的闭环实现单智能体与多智

能体两种模式的自治行为。 文中通过 ReAct 风格单智能体流程、AutoGen 式多智能体协作等典型案例，展

示了金融问答、研究工作流、人机协作与机器人控制等应用场景；最后系统分析了安全与对齐、可靠性与鲁棒

性、长期记忆一致性、伦理与法律责任、计算与环境成本等关键挑战，并提出未来在可验证规划、多智能体协

调、可持续推理与治理审计等方向的研究议程。
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主要亮点

 从“语言模型演进”到“智能体范式”的系统串联：将四十年语言建模进展与 Agentic AI 能力一一对齐，

明确指出 Transformer + 大规模预训练 + RLHF/指令微调如何自然导向具备工具使用、规划和自反思能

力的智能体系统。

 提出清晰的 Agentic AI 组件与闭环框架：给出统一的架构视图，将环境/工具、感知、LLM“脑”（推理

与规划）、外部记忆和行动执行等模块串联成“Reason–Act–Reflect”循环，区分单智能体与多智能体系

统，并用表格对比传统符号 AI、纯 LLM 与现代 Agentic AI 的差异。

 全面梳理安全、可靠性与记忆相关风险：从长链行动误差累积、非确定性行为、闭源模型难以审计，到长期

记忆漂移、隐私泄露和偏见放大，系统提出配额控制、权限/角色约束、可回滚日志、层次化记忆和遗忘机

制等缓解思路。

 强调治理与可持续性并给出研究路线图：指出 Agentic AI 在责任划分、合规与监管上的空白，呼吁建立可

解释与可审计机制，同时将“混合符号- 神经架构、多智能体协调协议、节能与自适应推理”列为未来关键

研究方向，兼顾技术演进与社会责任。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.02749

论文十

mHC: Manifold-Constrained Hyper-Connections

日期

2026-01-06
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内容摘要

这篇论文针对 Hyper-Connections（HC）在扩展残差流宽度、丰富连接模式以提升模型性能的同时，出

现的破坏恒等映射特性、导致训练不稳定性、限制可扩展性及增加内存访问开销等问题，提出了流形约束超连

接（mHC）框架。mHC 的核心是通过 Sinkhorn-Knopp 算法将 HC 的残差映射投影到由双随机矩阵构成

的流形（Birkhoff 多胞体），恢复恒等映射特性，确保信号传播中特征均值守恒、范数正则化，缓解梯度消失

或爆炸问题；同时结合核融合、选择性重计算、DualPipe 调度中通信与计算重叠等基础设施优化，降低系统

开销。实验表明，mHC 在语言模型预训练中表现出卓越的稳定性和可扩展性，在 3B、9B、27B 等不同规模

模型上均优于基线模型和 HC，仅引入 6.7% 的额外时间开销（n=4 时），且在推理、阅读理解等多类下游

任务中性能显著提升。
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主要亮点

 创新性流形约束设计，解决核心稳定性问题：首次将残差映射约束在双随机矩阵流形上，通过数学性质（谱

范数≤1、矩阵乘法封闭性）从根本上恢复恒等映射特性，使多层层叠后的复合映射仍保持稳定性，将 HC 中

近 3000 的信号增益峰值降低三个数量级，彻底解决了 HC 在大规模训练中的信号发散与梯度不稳定问题。

 高效基础设施优化，平衡性能与开销：针对 HC 的内存访问和通信开销痛点，设计了三重优化方案 —— 核

融合减少内存带宽瓶颈、选择性重计算降低显存占用、扩展 DualPipe 调度实现通信与计算重叠，使 mHC

在保持 HC 拓扑结构优势的同时，仅引入边际计算开销（n=4 时为 6.7%），突破了 “宽残差流 = 高开

销” 的限制。

 强泛化性与可扩展性，适配大规模模型训练：mHC 作为 HC 的通用扩展框架，兼容不同模型规模（3B-27B）

和训练场景（计算量缩放、令牌量缩放），在多下游基准测试（BBH、DROP、GSM8K 等）中持续优于基

线和 HC，尤其在推理类任务上提升显著（如 BBH 提升 2.1%），为下一代基础模型的拓扑结构设计提供

了新方向。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2512.24880

论文十一

Qwen3-VL-Embedding and Qwen3-VL-Reranker: A Unified Framework for State-of-the-Art Multimodal
Retrieval and Ranking

日期

2026-01-08
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内容摘要

该论文介绍了 Qwen3-VL-Embedding 和 Qwen3-VL-Reranker 模型系列，它们是基于 Qwen3-VL

基础模型构建的 Qwen 家族最新扩展，为高精度多模态检索提供端到端解决方案。模型可将文本、图像、文

档图像、视频等多种模态映射到统一的表示空间，其中 Qwen3-VL-Embedding 采用多阶段训练范式（从大

规模对比预训练到重排序模型蒸馏），支持嵌套表示学习（灵活选择嵌入维度）和 32k tokens 输入；

Qwen3-VL-Reranker 则通过交叉编码器架构和交叉注意力机制实现查询 - 文档对的细粒度相关性评估。两

款模型均继承了 Qwen3-VL 的多语言能力（支持 30 余种语言），提供 2B 和 8B 参数版本以适配不同部

署需求。实验表明，Qwen3-VL-Embedding 系列在多个多模态嵌入评估基准上取得最先进结果，其中

Qwen3-VL-Embedding-8B 在 MMEB-V2 基准上获得 77.8 分，且在纯文本任务中也表现出竞争力。
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主要亮点

 统一多模态表示与全场景覆盖：创新性地将文本、图像、文档图像、视频等多种模态整合到统一表示空间，

实现跨模态语义对齐，支持图像 - 文本检索、视觉问答、视频 - 文本匹配等多样化多模态检索任务，同时

兼容纯文本任务，打破了传统单模态或有限模态检索的局限。

 灵活高效的模型设计与部署适配：通过嵌套表示学习（MRL）支持用户按需选择嵌入维度，结合量化感知训

练（QAT）确保低精度（如 int8）下的性能稳定性，大幅降低存储和计算成本；支持 32k 长序列输入，

可处理长文档和视频，且提供 2B、8B 不同参数版本，满足从轻量化部署到高精度需求的各类场景。

 多阶段训练与卓越性能表现：采用 “对比预训练 - 多任务对比学习与监督微调 - 蒸馏与模型融合” 的多

阶 段 训 练 pipeline ， 有 效 解 决 数 据 不 平 衡 问 题 ， 提 升 模 型 泛 化 能 力 和 相 关 性 评 估 精 度 。

Qwen3-VL-Embedding-8B 在 MMEB-V2 基准上刷新纪录，重排序模型相较于同参数规模竞品表现更优，

且多语言支持能力进一步拓展了应用范围。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.04720

Hugging Face：https://huggingface.co/collections/Qwen

ModelScope：https://modelscope.cn/organization/qwen

GitHub：https://github.com/QwenLM/Qwen3-VL-Embedding

Blog：https://qwen.ai/blog?id=qwen3-vl-embedding

论文十二

Conditional Memory via Scalable Lookup: A New Axis of Sparsity for Large Language Models

日期

2026-01-12
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内容摘要

该论文针对当前大语言模型（LLM）中混合专家模型（MoE）仅依赖 “条件计算” 处理所有语言任务的

低效问题，提出 “条件记忆（Conditional Memory）” 这一全新稀疏性维度，与 MoE 形成互补。核心创

新是 Engram 模块，它通过现代化改造经典 N-gram 嵌入，实现 O (1) 时间复杂度的静态知识查找，将命

名实体、固定搭配等静态局部依赖从神经计算中剥离。论文通过构建 “稀疏性分配” 问题，发现 MoE 与

Engram 参数分配的 U 型缩放定律，并基于此训练出 27B 参数的 Engram 模型。实验表明，该模型在知识

检索、通用推理、代码、数学及长上下文任务中均显著优于同等参数和计算量的 MoE 基线，且通过确定性寻

址实现百亿级参数表卸载至主机内存，推理开销低于 3%。
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主要亮点

 新增稀疏性维度：提出 “条件记忆” 与 MoE 的 “条件计算” 形成双轴互补，用 Engram 模块实现 O

(1) 静态知识查找，解决 Transformer 用高成本计算模拟查表的低效问题。

 量化分配定律：发现 U 型缩放定律，明确 20%-25% 稀疏参数分配给 Engram 最优，27B 参数模型在推

理、代码等多领域性能显著超越同等配置 MoE。

 高效工程实现：通过分词器压缩、上下文门控等技术优化，支持百亿级参数表卸载至主机内存，推理开销 <

3%，突破 GPU 显存限制。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.07372

论文十三

An Information-Theoretic Perspective on LLM Tokenizers

日期

2026-01-14
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内容摘要

该论文从信息论视角系统研究了大语言模型分词器（tokenizer），将其视为一种“结构化压缩器”，分析

它如何在不同语料、词表规模与训练规模下影响压缩效率、token 流的统计结构以及在域外迁移时的鲁棒性。

作者首先把 GPT 系列预训练分词器当作黑箱压缩器，在新闻、代码、数学等域以及多语言语料上与传统压缩

算法（gzip、zstd 等）对比，发现新一代 o200kbase 在代码和多语言场景中更具压缩性与脚本感知能力，

而旧分词器在非拉丁文字上存在严重过切分问题。 随后，论文在英语、土耳其语、中文和代码等域上从零训练

BPE、Unigram、WordPiece、WordLevel 等分词器，系统考察训练数据规模和词表大小对压缩率与 k‑ gram

熵的影响，展示出随训练规模增大“一元熵上升、高阶条件熵下降”的一致趋势，即 token 流整体更丰富但

局部更可预测，同时指出在训练‑ 测试域不匹配时这些收益会显著退化。 此外，作者还研究了“分词 + 通用

压缩器”的两级管线，证明分词可作为通用压缩前的有益变换，并提出一个以 gzip 压缩率为目标的 LZ‑ aware

BPE 变体，展示在相同词表规模下可获得更好的压缩效果；最后通过“无噪声信道”视角定义容量利用率指标，

揭示词表大小、token 频率分布、训练规模之间的结构性权衡，并讨论对下游建模（如困惑度）的潜在启示。
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主要亮点

 信息论统一框架下的分词器刻画：把分词器视为有限字母表信道上的结构化压缩器，同时量化“压缩效率

（bits/char, bytes/token）”与“诱导结构（k- gram 熵、容量利用率）”，给出比单纯“token 数”

更丰富的分析维度。

 训练规模与词表规模上的系统 scaling 规律：在多种域和多种分词算法上，揭示出“训练数据越大，一元

熵升高、高阶条件熵降低，token 流局部可预测性增强”的普适趋势，并指出当词表容量受限或训练- 测

试域不匹配时，这种改进会出现非单调甚至退化。

 分词 + 通用压缩”的协同与 LZ- aware BPE：实验证明先分词再对 token 序列进行 LZ 压缩，比直接

对 UTF- 8 字节压缩可进一步提升 10–20% 的压缩率，并通过在 BPE 训练中直接以 gzip 长度作为贪

心目标，构造出面向通用压缩最优的 LZ- aware BPE，展示了“下游目标感知分词器设计”的可行路径。

 信道容量利用率作为新指标：提出用香农熵和 Rényi 熵归一化到 log₂ |V| 的“容量利用率”度量分词器

如何使用其词表空间，结合 k- gram 熵表明 BPE/WordPiece 在“高容量利用 + 吸收短程结构”之间

取得更优折中，而词级分词虽可达到相似的一元利用率，却保留较多短程冗余，为未来基于信道视角的“压

缩- 建模联合优化”提供理论与实证依据。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.09039

论文十四

DanQing: An Up-to-Date Large-Scale Chinese VisionLanguage Pre-training Dataset

日期

2026-01-15
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内容摘要

论文提出了面向中文视觉-语言预训练（VLP）的数据集 DanQing。论文从 2024–2025 年的 Common

Crawl 中构建、清洗并得到约 1 亿高质量中文图文对，用于提升 CLIP/SigLIP 类双塔模型的跨模态表征与检索

能力。 论文给出从约 10.5 亿原始样本到约 1 亿成品的多阶段过滤与去重流水线（粗过滤、文本细过滤、图像

细过滤、跨模态对齐过滤、跨批次去重），并对数据统计特征、主题分布、来源域名分布做了分析。 实验方面，

作者以 SigLIP2 为基座进行持续预训练，对比 Wukong/Zero/TaiSu 等中文数据集；结果显示在零样本分类、

短/长文本的跨模态检索，以及将视觉编码器接入 LLaVA-NeXT 式 LMM 的中文评测上，使用 DanQing 预训

练的模型整体表现更优，并展示了对 2024 后新概念（如“黑神话悟空”“小米 SU7”）的更好匹配能力。
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主要亮点

 面向中文VLP 的“高质量+新鲜度”数据：DanQing 强调数据来自 2024–2025 网络内容，并通过严格清

洗提升语义密度与图文一致性，缓解中文高质量图文资源稀缺问题

 工程化可复用的数据构建流水线：从安全、文本长度/语言、信息密度、图像清晰度/熵、冗余聚类去重到基

于检索模型的跨模态相似度阈值过滤，形成可规模化处理的端到端数据治理流程，并公开每一步的过滤统计。

 训练收益覆盖“检索+多模态大模型”：在 SigLIP2 持续预训练下，DanQing 在零样本分类与多项中文跨模

态检索基准上优于对比数据集；作为 LMM 视觉编码器时，也带来中文多模态评测均分提升，体现数据对下

游多模态推理/OCR 等任务的迁移价值。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.10305

Hugging Face：https://huggingface.co/datasets/DeepGlint-AI/DanQing100M

Project：https://deepglint.github.io/DanQing/

论文十五

A Safety Report on GPT-5.2, Gemini 3 Pro, Qwen3-VL, Grok 4.1 Fast, Nano Banana Pro, and Seedream 4.5

日期

2026-01-16
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内容摘要

该论文系统评测了当前前沿多模态与大语言模型（GPT‑ 5.2、Gemini 3 Pro、Qwen3‑ VL、Grok 4.1 Fast

等）在语言安全、视觉语言安全以及文本生成图像安全三个层面的整体安全性与合规性。 作者构建了统一的安

全评估框架，涵盖：标准安全基准（如 ALERT、Flames、BBQ、SORRY‑ Bench、StrongREJECT）、30 种

黑盒越狱攻击策略、多语言安全判别（18 种语言）、以及基于 NIST AI RMF、EU AI Act、MAS FEAT 等法

规的合规性测试，形成“基准表现 + 对抗鲁棒 + 多语言 + 法规合规”四个维度的立体分析。 在语言模型

部分，结果显示 GPT‑ 5.2 在综合安全性、对抗鲁棒性和法规合规性上总体领先，但在极端最坏情况（worst

‑ case）下仍存在显著越狱风险；Qwen3‑ VL 拒绝类安全表现较好，却在偏见问答（如 BBQ）和对抗攻击

下暴露出系统性薄弱点。 在视觉‑ 语言部分，论文使用 MemeSafetyBench、USB‑ SafeBench、MM‑

SafetyBench、VLJailbreakBench 等基准，发现多模态模型在显性有害内容上防护较强，但对“隐含伤害、

复合推理、角色扮演 + 图像”等复杂攻击仍较脆弱。 在文本生成图像部分，作者以 Nano Banana Pro 和

Seedream 4.5 为例，在 T2ISafety 与基于中国《生成式人工智能服务管理暂行办法》的私有合规基准上比较

两者；结果表明，两模型在涉暴、涉黄上有较强显式过滤，但在仇恨符号、政治操纵、隐私权和知识产权等抽

象法规场景上仍有明显违规生成。
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主要亮点

 跨模态、跨语言、跨法规的一体化安全框架：论文首次将语言、视觉- 语言、文生图三个模态的安全评测统

一在一个体系中，并同时覆盖英文与多语种、一般安全基准与法规约束，为未来“端到端安全能力”对比提

供通用模板

 从“安全分数”到“结构性薄弱点”的深入剖析：不仅报告安全率、拒绝率、最坏情况安全率等指标，还通

过大量失败案例（偏见问答、模板越狱、多轮对话越狱、代码包装、人物/权威角色扮演等）揭示当前对齐

方法常见的“表层关键词匹配、防御随轮次漂移、免责声明+实质性泄露”等结构性问题。

 法规落地视角的合规评测方法论：通过 SafeEvalAgent 将 NIST、EU AI Act、FEAT 等法规条文自动拆解

为可测试的“原子规则 + 对抗/合规指引”，并生成多种格式（开放问答、选择题、真假题）的测试用例，

用合规率衡量模型在预测性警务、生物识别、透明度、知识产权等高风险领域的“合规执行力”，为未来“法

规- 到- 评测”的自动化流程提供可复用范式。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.10527

论文十六

LLM2CLIP: Powerful Language Model Unlocks Richer Cross-Modality Representation

日期

2026-1-17 (AAAI 2026 outstanding paper)
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内容摘要

该论文提出 LLM2CLIP，一套将大语言模型能力高效注入预训练 CLIP 的两阶段微调框架，目标是在几百

万级图文样本和几乎不增加算力成本的前提下，显著提升 CLIP 在长文本、多语言与多下游任务上的跨模态表

征能力。 第一阶段通过“caption 对比学习”专门把 LLaMA 3.1‑ 8B 这类 LLM 重新训练成适配 CLIP 场

景的文本嵌入器：移除自回归掩码、改为双向注意力，用平均池化获得句向量，并采用有监督 SimCSE 对同

图像的多条 caption 做对比学习，从而让 LLM 嵌入在 caption 空间中具备足够可分性。 第二阶段用微量

DreamLIP/Recaption 等长密文本数据，对原始 CLIP/EVA02/SigLIP‑ 2 等模型执行“后微调”：冻结 LLM，

仅在其输出后接入一个轻量线性 adaptor，与视觉编码器一起做标准 CLIP 对比训练，同时完全替换掉原始

CLIP 文本编码器；在 3M–60M 规模数据上微调后，LLM2CLIP 在英⽂短/长文检索、多语种检索、ImageNet

线性探测、零样本分割/检测以及作为 LLaVA‑ 1.5 视觉编码器等任务上取得显著提升。
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主要亮点

 面向 CLIP 的专用 LLM“嵌入化”策略：通过双向注意力、句级平均池化和有监督 SimCSE，对 LLM 进

行 caption 对比微调，使其在图文 caption 空间中具备远高于原始 LLM 的特征可分性，COCO

caption- to- caption 检索 Top- 1 从约 5% 提升到接近甚至超过原始 CLIP/EVA02 水平。

 长文本与多语言检索的大幅收益：在 Flickr/COCO（短 caption）、ShareGPT4V、Urban1K、DOCCI 等

五个英⽂检索基准上，相比原始 CLIP/EVA02，LLM2CLIP 在 ViT- L/336 设置下平均 Top- 1 检索精度

可提升 10–15 个百分点；在 Flickr- CN、COCO- CN 与 XM- 3600 三个中- 多语数据集上，即便只

用英文数据训练，也能显著超过 SigLIP- 2 与 CN- CLIP，体现出 LLM 带来的“自带多语”优势。

 下游视觉任务与多模态大模型的全面增强：在 ImageNet 上，LLM2CLIP 保持零样本分类性能基本不降的

同时，提高线性探测精度；在零样本语义分割与开放词汇检测中，mIoU 和新类 AP 明显提升，例如基于

EVA02 的零样本分割 mIoU 全面提升数点，OV- COCO 新类 AP 也有可观增益；将 LLaVA- 1.5 的视

觉编码器替换为 LLM2CLIP 后，在 87% 以上的多模态理解基准上取得提升，说明改进的跨模态空间能直

接转化为复杂视觉推理能力的增强。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2411.04997v5

论文十七

Toward Efficient Agents: A Survey of Memory, Tool learning, and Planning

日期

2026-01-20
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内容摘要

该论文是一篇面向“高效智能体（Efficient Agents）”的综述，聚焦于在真实部署中常被忽视但极关键的

效率问题：在保持任务成功率/效果的同时，降低 token 消耗、推理延迟、工具调用次数、交互步数与整体计

算成本。 作者提出以智能体三大核心模块为主线来系统化梳理相关研究——记忆（Memory）、工具学习（Tool

learning）与规划（Planning），并给出效率的两种互补刻画方式：在固定成本预算下比较效果，或在相近效

果水平下比较成本（可用“效果-成本”Pareto 前沿理解）。 论文从智能体相较纯 LLM 的“递归多步循环”

出发，指出成本不仅来自生成 token，还来自记忆读写、外部工具交互与失败重试等额外开销，并给出面向

POMDP 的形式化建模来统一描述“状态-观测-动作-工具接口-显式记忆”。 在具体内容上，作者按“记忆生

命周期”（构建、管理、访问/整合）总结文本记忆、潜在记忆、外部检索记忆、图结构记忆、分层记忆以及多

智能体共享/本地/混合记忆等路线；按工具学习过程总结工具选择、工具调用与工具融合推理；按规划策略总

结自适应预算控制、结构化搜索、任务分解与学习型演化，并进一步归纳了面向效率的评测基准与常见指标体

系。
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主要亮点

 效率视角的统一框架与术语体系：将“高效”定义为系统级目标，而非单纯模型压缩；并用成本预算/同等

效果成本两种视角与 Pareto 前沿，提供可对比、可复用的评价坐标系。

 围绕记忆-工具-规划的全景式分类：对大量工作按模块拆解并落到可执行机制（如记忆压缩与写入触发、分

层存储与检索、去冗余与遗忘策略、减少工具调用的奖励设计、受控搜索减少规划步数等），帮助读者快速

定位“提升效率的杠杆点”。

 明确挑战与未来方向：讨论压缩与性能的权衡、在线与离线记忆管理的成本-时效取舍，以及“智能体潜在

空间推理”“面向部署的多智能体实现对比”“多模态智能体效率”等尚未充分解决但很有潜力的研究议

题。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.07372

Project:https://efficient-agents.github.io

Github:https://github.com/yxf203/Awesome-Efficient-Agents

35



论文十八

OpenVision 3 : A Family of Unified Visual Encoder for Both Understanding and Generation

日期

2026-01-21

内容摘要

该论文提出了 OpenVision 3，一套面向“理解 + 生成”统一建模的视觉编码器家族，目标是在同一视

觉表征空间内同时服务于多模态理解任务（如视觉问答、图文对齐）和高质量图像生成。 模型采用“VAE 编

码器 + ViT 编码器”的连续统一 tokenizer：先用 FLUX.1 VAE 将图像压缩到潜空间，再用从零训练的 ViT 在

VAE latent 上提取统一视觉 token，之后分别送入重建分支（ViT 解码 + VAE 解码，优化像素/latent 重建

与 LPIPS）和理解分支（对比学习 + 图像字幕生成）。 通过联合优化重建损失和语义损失，OpenVision 3 学

到的表征在冻结 encoder 的前提下，在 LLaVA‑ 1.5 框架中实现与 CLIP 相当甚至略优的多模态理解性能

（如 SeedBench、POPE），同时在重建与生成任务中显著优于已有统一 tokenizer，并在 RAE 生成框架下

在 ImageNet 上取得更低的 gFID（1.89 vs. 2.54），展示出强大的统一视觉表征能力。
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主要亮点

 简洁而统一的连续视觉 tokenizer 设计：通过“VAE latent + ViT”构建单一连续表征空间，避免了许多

统一多模态模型中“语义 encoder + 生成 encoder 双路 token 化”的复杂设计，在保持架构简单的同

时兼顾语义和像素细节。

 重建与语义目标的协同训练范式：提出在同一 ViT 表征上同时施加重建损失（像素、latent、LPIPS）和对

比 + captioning 语义损失，并通过消融实验证明二者存在显著正向互补——仅用语义损失也能提升重建

质量，而加入语义损失还能进一步降低重建误差。

 强重建与生成能力：在 ImageNet / COCO 上，OpenVision 3 的重建 PSNR/SSIM/LPIPS/rFID 明显优

于 UniTok、OmniTokenizer、Vila- U 等统一 tokenizer，接近甚至部分优于专门面向生成的 VAE 系列；

在 RAE 生成框架下，gFID 从 CLIP- RAE 的 2.54 降至 1.89，表明统一表征在生成侧也能优于纯语义

encoder。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.15369v1

Project:https://ucsc-vlaa.github.io/OpenVision3/

Model:https://huggingface.co/collections/UCSC-VLAA/openvision-3

论文十九

Qwen3-ASR Technical Report

日期

2026-01-29

内容摘要
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该技术报告介绍了 Qwen3-ASR 家族，包括两款多语言“一体化”语音识别模型 Qwen3‑ ASR‑ 1.7B /

0.6B，以及一款非自回归时间戳对齐模型 Qwen3‑ ForcedAligner‑ 0.6B，整体基于大音频‑ 语言模型（LALM）

范式并以 Qwen3‑ Omni 作为基础模型。 Qwen3‑ ASR 通过独立预训练的 AuT 编码器进行 8 倍下采样

声学建模，再与多模态 LLM 结合，经 ASR 监督微调和 GSPO 强化学习四阶段训练，在 40M 小时伪标注

语音与 3T 级多模态 token 上获得强音频理解能力，支持 30 种语言、22 种汉语方言的语言识别与转写，

并兼顾长时（单段 20 分钟）、流式推理、嘈杂环境与歌声识别。 在 LibriSpeech、WenetSpeech、

CommonVoice、Fleurs、MLS、MLC‑ SLM 等公开基准及自建大规模内部压力测试上，Qwen3‑ ASR‑ 1.7B

在英、中及多语场景下整体优于 Whisper‑ large‑ v3、FunASR‑ MLT‑ Nano、GLM‑ ASR‑ Nano 等开

源系统，并在多项指标上接近或超越 GPT‑ 4o‑ Transcribe、Gemini‑ 2.5‑ Pro、Doubao‑ ASR 等闭源 API，

而 0.6B 版本在精度与效率之间提供更优折中。 Qwen3‑ ForcedAligner‑ 0.6B 将强制对齐建模为“时间戳

槽填充”任务，在多语种 AuT 编码器与 Qwen3‑ 0.6B LLM 基础上通过离散帧索引预测词/字起止时间，支

持 11 种语言、最长 300 秒音频，在 Accumulated Average Shift（AAS）指标上相对 Monotonic‑ Aligner、

NeMo Forced Aligner、WhisperX 等主流方法将位移误差降低约 67–77%，同时依靠非自回归推理实现近

0.001 的实时因子。

主要亮点

 面向真实场景的一体化多语种 ASR：Qwen3- ASR- 1.7B / 0.6B 覆盖 30 种语言与 22 种汉语方言，统

一支持语言识别与转写，在英⽂（GigaSpeech、Tedlium、VoxPopuli 等）、普通话（WenetSpeech、

AISHELL- 2 等）及方言（粤语、川话等）公开数据集上，整体 WER/CER 明显优于 Whisper- large- v3

等开源模型，并在大部分中文任务上达到或超越商用 API 水平。
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 噪声、口音、弱势人群与歌声的鲁棒性：在自建“口音英语对话”“老年/儿童普通话”“极低信噪比”“绕

口令”“多方言对话”等内部测试中，Qwen3- ASR- 1.7B 在所有子集上取得最佳或并列最佳误差率，且

在 M4Singer、MIR- 1k- vocal、Popcs 等歌声基准以及整首带 BGM 歌曲（中英 EntireSongs）上显

著优于 Whisper- large- v3 与 FunASR- MLT- Nano，体现出对旋律、伴奏与节奏变化的强适应能力。

 高效长语音与流式统一推理：基于 AuT 编码器 12.5Hz token 率和动态 1–8 秒注意窗，模型天然支持离

线长语音与在线流式统一架构，单段可处理约 20 分钟音频；在 vLLM 环境下，Qwen3- ASR- 0.6B 的

平均首 token 时延最低可达 92ms，在并发 128 时实时因子约 0.064、吞吐量约 2000s/s，1.7B 版本

在保证精度的同时也维持亚实时性能，适合工业级多并发部署。

 大模型驱动的多语种强制对齐方案：Qwen3- ForcedAligner- 0.6B 摒弃 CTC/CIF 等传统后处理流水线，

采用 LLM+AuT 的非自回归时间戳分类架构，通过将带有起止 time 槽的转写序列作为输入，直接一次性

预测整句所有槽位的时间索引，支持词级、字符级乃至跨语言 code- switch 场景，同时在长达 300 秒

拼接语音上保持稳定 AAS，相较 WhisperX 等方法在长句、跨语种条件下位移误差大幅下降。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2601.21337

GitHub：https://github.com/QwenLM/Qwen3-ASR

Hugging Face：https://huggingface.co/collections/Qwen/qwen3-asr

ModelScope：https://modelscope.cn/collections/Qwen/Qwen3-ASR

Blog：https://qwen.ai/blog?id=qwen3asr
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 技术动态一

Science in 2050: the future breakthroughs that will shape our world — and beyond

日期

2025-12-30
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内容摘要

这篇来自 nature 的新闻特写对 2050 年科学与世界发展趋势展开预测，AI 发展是核心亮点 —— 未来学

家尼克・博斯特罗姆认为超级智能 AI 大概率将主导所有科学研究，人类或仅以科研为爱好，部分观点称届时 AI

可能取得诺贝尔级成果，通用人工智能有望问世，即便未全面接管，AI 结合机器人实验员也将通过 “无人实

验室” 重塑科研模式，但 AI 发展节奏存在不确定性。气候方面，存在变暖超预期、单边地球工程干预的风险，

也有二氧化碳捕集产业化的可能；太空探索有火星、水星探测等规划，但人体太空生存的生物挑战存疑；科研

环境受民粹主义、公共开支紧缩影响，纯研究或受挤压，医疗研究因人口老龄化获更多投入，数据短缺需依赖

大规模志愿者解决；量子科学与宇宙学结合可能破解暗物质等谜题，核聚变、粘土电子学等技术有望突破，2050

年系外行星发现或达 1 亿颗，但地外生命确认仍面临技术与理论难题。

相关链接

技术博客：https://www.nature.com/articles/d41586-025-04100-6

 技术动态二

北京智源人工智能研究院发布 2026 年十大 AI 技术发展趋势

日期

2026-01-08
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内容摘要

2026 年 1 月 8 日，智源研究院举办研讨会并发布 “2026 十大 AI 技术趋势”。当前 AI 行业处于关

键范式转折点，技术重心从以参数规模为核心的语言学习转向对物理世界底层秩序的理解、建模与推演，即从

“生成符号” 走向 “理解现实”。十大趋势涵盖多方面：世界模型成 AGI 共识方向，具身智能迈向工业场

景规模化应用，多智能体系统标准化协议初具雏形，AI Scientist 成为发展重点且我国需突破科学基础模型短

板，AI 应用沿巨头超级应用与垂直赛道双线发展，产业应用将先入 “幻灭低谷期” 后于 2026 下半年迎 “V

型” 反转，合成数据成真实数据战略性替代方案，推理优化仍有巨大潜力，开源编译器生态助力算力普惠，

AI 安全从外部攻防与内生可解释性两方面演进并内化为系统本能防线。

相关链接

技术博客：https://mp.weixin.qq.com/s/PNWV0M87zyyYxu--1Spkcg?scene=1&click_id=42

 技术动态三

智谱 AI 开源图像生成大模型 GLM-Image

日期

2026-01-14
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内容摘要

GLM-Image 是智谱 AI 推出的首个开源工业级离散自回归图像生成模型，采用自回归模块（基于

GLM-4-9B-0414，90 亿参数）与扩散解码器（基于 CogView4 单流 DiT 结构，70 亿参数）的混合架构，

核心优势在于复杂文字（中英多语言精准渲染、自动布局）与知识密集型场景的生成能力，同时支持物体增减、

风格迁移等高精度图像编辑任务；其通过 semantic-VQ 视觉 token 选择、分阶段多分辨率训练及解耦式强

化学习后训练等技术优化，在 CVTG-2K、LongText-Bench 等权威榜单中，文字渲染相关指标居开源模型前

列，通用生成性能与主流模型持平，未来将聚焦专业内容创作、教育科普素材生成等场景，推动生成式 AI 向“理

解与生成一体化” 发展。

相关链接

技术博客：https://z.ai/blog/glm-image

Github：https://github.com/zai-org/GLM-Image
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 技术动态四

阿里巴巴发布最新推理大模型 Qwen3-Max-Thinking

日期

2026-01-26

内容摘要

阿里发布了 Qwen3-Max-Thinking 模型，强调其在深度思维场景下的整体能力跃迁，并给出了与 GPT

‑ 5.2‑ Thinking、Claude‑ Opus‑ 4.5、Gemini 3 Pro、DeepSeek V3.2 等模型在多个标准基准上的对比

结果。文中通过大表格展示了模型在知识（MMLU/Pro、C‑ Eval 等）、STEM（CPGA、HLE 等）、推理

（LiveCodeBench、HMMT、IMO‑ Math 等）、指令遵循与对齐、工具使用（BFCL‑ V4.5、VitaBench 等）、

长上下文（A4‑ ICR）等维度的分数，显示 Qwen3-Max-Thinking 在多项推理与代码、代理执行相关任务上

处于第一梯队甚至领先水平。文章还介绍了模型在自主调用工具、长链推理、代码代理等应用方向的能力扩展，

并提供了通过 OpenAI 兼容 API 以及 Qwen 自家 API 调用该模型的示例代码。
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相关链接

技术博客：https://qwen.ai/blog?id=qwen3-max-thinking

 技术动态五

Kimi K2.5: Visual Agentic Intelligence

日期

2026-01-27
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内容摘要

月之暗面原生多模态大模型 Kimi K2.5，它在约 15T 图文混合数据上持续预训练，在代码、视觉理解与

“Agentic”智能上取得大幅提升，并以完全开源形式发布。 模型不仅在传统文本推理、知识与视觉基准（如

AIME 2025、HMMT、GPQA‑ Diamond、MMMU‑ Pro、MathVision、OmniDocBench 1.5、VideoMMMU

等）上与 GPT‑ 5.2(xhigh)、Claude 4.5 Opus(Extend Thinking)等闭源前沿模型同台对比，表现出竞争力或

领先结果，还在多项代码基准（SWE‑ Bench 系列、LiveCodeBench (v6)、OJBench、SciCode 等）上展现

出强大的实战软件工程能力。 报告重点介绍了“Agent Swarm”并行智能体框架：通过并行智能体强化学习

（PARL），Kimi K2.5 能在无需预定义角色和工作流的情况下，自主拆解复杂任务，创建并调度多达 100 个

子代理，并行发起最多约 1,500 次工具调用，在 HLE、BrowseComp、SWE‑ Verified 等 Agentic 基准和

内部 Office 工作负载上，相比单 Agent 最多实现 4.5 倍的端到端加速。

相关链接

技术博客：https://www.kimi.com/blog/kimi-k2-5.html

Weights & code：https://huggingface.co/moonshotai/Kimi-K2.5/tree/main

 技术动态六

DeepSeek 探索新架构并开源 Deepseek-OCR 2

日期

2026-01-27
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内容摘要

DeepSeek-OCR 2 是一个面向文档理解场景的新一代通用 OCR / 文档视觉模型，它基于改进的视觉编码

器 DeepEncoder V2 与轻量 LLM 解码器构建，目标是在保持高精度的同时显著提升推理效率与跨任务泛化

能力。 模型采用“vision tokenizer + LLM”架构，将文档页面切分为稀疏的一维 token 序列（最高约 256

×1120 token），再通过具备双流注意力与因果推理能力的解码器，对版面结构、文本内容和跨区域关系进行

统一建模，从而覆盖版面还原、文本识别、表格/公式理解等多类文档任务。 在 OmniDocBench v1.5 等基

准上，DeepSeek-OCR 2 取得 91.09 分的 SOTA 结果，并在归一化编辑距离（R-order Edit Distance）上

明显优于上一代 DeepSeek-OCR 及 Gemini-3 Pro 等对比系统；在 PDF 处理场景中，相比前代模型在

FLOPs 与推理时间上也有显著下降，体现出“高精度 + 高效率”的双重优势。

相关链接

技术博客：https://github.com/deepseek-ai/DeepSeek-OCR-2/blob/main/DeepSeek_OCR2_paper.pdf

Hugging Face：https://huggingface.co/deepseek-ai/DeepSeek-OCR-2

Github：https://github.com/deepseek-ai/DeepSeek-OCR-2
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技术动态七

OpenAI 发布 Prism，颠覆科研写作

日期

2026-01-28

内容摘要

Prism 被设计为一款面向科研人群的免费在线工作空间，底层由 GPT‑ 5.2 驱动，核心目标是在同一平台

上打通论文撰写、协作和推理流程，从而替代传统“编辑器 + 聊天助手”分离的使用模式。 系统在项目内部

直接运行 GPT‑ 5.2，让大模型持续访问论文整体结构、章节上下文、公式、参考文献、图表等元素，实现上

下文贯通的写作与修改；研究人员可以在同一界面中完成草稿撰写、段落重写、公式推导与重构、引用格式调

整以及图表说明润色，并以实时协作的方式与合作者、学生或导师共享编辑、评论和版本演进。 Prism 原生

支持 PDF/LaTeX 等科研主流格式，通过与 ChatGPT 个人账号打通，提供“边写边算”的 AI 助理体验，包

括语音编辑、小改动快速应用、多处引用联动更新等，使模型直接在论文文本上执行操作而无需频繁在不同工

具之间复制粘贴。
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相关链接

体验地址：https://openai.com/prism/

技术动态八

全国首例 AI“幻觉”侵权案宣判，AI 自称“愿赔 10 万”

日期

2026-01-28
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内容摘要

本案是全国首例因生成式 AI“幻觉”引发的侵权纠纷，用户在某大模型应用中咨询高校报考信息，AI 连

续给出不存在校区的错误回答，并在对话中“自称”若有误将赔偿 10 万元，之后又承认出错并建议用户起诉。

用户据此起诉运营公司要求赔偿 9999 元，主张被误导且 AI 已作出赔偿承诺；法院认定 AI 不具民事主体资

格，其“赔偿承诺”不构成有效意思表示，也不能视为公司的意思表示，生成式 AI 服务属于“服务”而非“产

品”，应适用一般过错责任。 因运营方已在界面显著提示“AI 可能不准确”并采取了提升准确性的合理技术

措施，未违反注意义务，且原告实际损失和因果关系均举证不足，最终驳回全部诉讼请求，判决已生效。

技术动态九

谷歌 DeepMind 发布 AlphaGenome，登上 Nature 封面

日期

2026-01-29
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内容摘要

AlphaGenome 是 Google DeepMind 发布并发表于 Nature 的非编码基因组（约占人类 DNA 的

98%）“序列到功能”预测模型，目标是在单一框架下统一建模调控元件对分子表型与疾病风险的影响，提升

对调控变异（regulatory variants）的效应预测能力与可解释性。 AlphaGenome 以长达约 100 万碱基长

度的 DNA 序列作为输入，通过多任务学习同时预测多类细胞与分子读出，包括基因表达相关信号、染色质可

及性/结合相关信号以及剪接（splicing）等，从而在同一模型中覆盖从序列模式到转录调控与 RNA 加工的关

键环节。 在多项公开评测与对比实验中，AlphaGenome 在调控变异效应预测上取得显著提升，相比

Enformer 等序列模型在多个任务和组织/细胞类型上表现更强，并展示了在真实病例中用于解释特定非编码变

异（例如 3’UTR 区域变异）潜在致病机制的能力；同时配套开放了研究代码与资源，推动基因组调控建模

的可复现研究。

相关链接

Paper：https://www.nature.com/nature/volumes/649/issues/8099
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 资源分享一

Vibe Coding 指南

类型：代码仓库

内容提要

Vibe Coding 是一个与 AI 结对编程的终极工作流程，旨在帮助开发者丝滑地将想法变为现实。本指南详

细介绍了从项目构思、技术选型、实施规划到具体开发、调试和扩展的全过程，强调以规划驱动和模块化为核

心，避免让 AI 失控导致项目混乱。

资源链接

https://github.com/2025Emma/vibe-coding-cn

 资源分享二

Claude Skills 资源

类型：代码仓库
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内容提要

Skill 技术的核心是将专业流程、提示词、代码与工具调用封装为可复用的技能模块，让模型从 “机械执

行指令” 升级为 “自主规划执行复杂任务”，主流路径有 Anthropic 文档驱动、微软插件化、OpenAI 生

态化三种，同时结合轻量化微调、RAG、多智能体协作等技术形成完整能力闭环。下面分享一些 Claude Skills

的资源

资源链接

Anthropic 官方出品 Skills:https://github.com/anthropics/skills （40000+ stars）

Awesome Claude Skills：https://github.com/ComposioHQ/awesome-claude-skills （19000+ stars）

Claude Scientific Skills:https://github.com/K-Dense-AI/claude-scientific-skills (5800+ stars）

Code Skills:https://github.com/obra/superpowers （21000+ stars）
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深圳软牛科技集团股份有限公司成立于 2014年 6 月，作为国家级专精特新“小巨人”企业，始终以“让创意成为现实”为使命，

专注于通过人工智能视觉大模型技术驱动全球数字创意生态。

公司深度聚焦图像修复、视频增强、多模态内容生成等视觉大模型核心技术，联合西安电子科技大学、香港中文大学（深圳）等顶

尖高校，攻克了视频抠像、画质修复等难题，并与深圳大学共建“人工智能技术联合创新中心”，推动 AI 赋能的图像增强技术规模化

落地。

目前，软牛科技能够为广电机构、影视制作、工业检测、农业测报等多个行业提供专业解决方案。从微米级工业精密测量，到食品

异物智能检测；从农业害虫 AI 识别防治系统，到 AR 设备巡检实时画面 AI 增强与场景识别；从 VR全息空间建模助力文博展陈数字化升

级，到跨终端智能影像协作软件的全链路画质优化引擎，软牛科技正以技术革新重新定义新质生产力。

在消费级市场，旗下牛小影（https://www.niuxuezhang.cn/video-enhancer.html）、HitPaw 等海内外知名品牌，以“一键式 AI 视觉创

意”为核心，为全球超 1 亿用户提供视频修复、老电影 AI 上色等场景化服务。例如，牛小影支持 4K 或 8K 超高清修复技术，帮助家庭

用户重现祖辈黑白影像的生动细节；HitPaw Edimakor 通过 AI 语音合成、多语言实时翻译等功能，让自媒体创作者轻松实现跨语言内容

生产。

这些创新成果的背后，是公司每年近亿元的研发投入和占比超 50%的顶尖技术团队，以及 CMMI、ISO56005 等国际权威认证体系支

撑的硬核实力。立足深圳总部，我们通过北京、新加坡、香港等战略支点构建起辐射全球 200 多个国家和地区的智慧服务网络。作为高

新技术企业、深圳市潜在科技独角兽，软牛科技始终以“技术无界”为理念，持续拓展 AIGC+产业应用的边界。

未来，软牛科技将加速推进物理世界与 AI 视觉的无缝衔接，让每个人都能通过指尖的艺术级创作，开启属于自己的数字时代。
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