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论文一

Discovering cognitive strategies with tiny recurrent neural networks

日期

2025-07-02

在人工智能技术飞速发展的时代背景下，我们将不定期梳理人工智能

领域的部分前沿学术与技术动态，并以简报的形式分享给读者，以帮

助关注此领域的人士了解最新的学术前沿发展与产业技术动态，促进

学术交流和技术繁荣。本期摘选了近期全球人工智能领域的 13 篇最新

学术动态、6 篇技术动态、以及 3 个资源推荐给广大读者，部分亮点动

态包括：

 阿里巴巴发布 Qwen-Image 图像生成模型技术报告（08月 04 日）

 谷歌推出生成多样化交互环境的通用世界模型 Genie 3（08 月 05 日）

 OpenAI 开源 GPT-oss，在 AIME2024/2025、Humanity Last Exam、GPQA 等数据

集上性能超越 o3-mini（08 月 05 日）

 智谱发布混合专家大模型 GLM-4.5、视觉推理大模型 GLM-4.5V, 多个数据集上

性能达到 SOTA（08 月 12 日）

 自进化 AI 代理论文综述（08月 12 日）

 腾讯与华盛顿大学提出大模型自我进化推理训练范式 R-Zero（08 月 12 日）

 基于 AI 智能体的自动化科学发现综述论文（08月 18 日）

 DeepSeek-V3.1 正式发布，首次在同一模型内实现“思考/非思考”混合推理（08

月 21 日）

 8B 参数科学多模态模型 Intern-S1-mini 开源（08 月 21 日）

 上海 AI Lab 发布开源多模态模型 InternVL3.5（08 月 25 日）

 NVIDIA Canary-1B-v2、Qwen3-235B-A22B-Instruct-2507 模型资源（资源分享）
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内容摘要

理解动物和人类如何通过经验学习做出适应性决策，是神经科学与心理学的核心目标。规范性建模框架，

如贝叶斯推理与强化学习，揭示了适应性行为的部分原理，但其简洁性往往难以捕捉真实的生物行为，导致模

型需要频繁手工调整，而这种操作容易受到研究者主观性的影响。本文提出了一种新的建模方法，利用循环神

经网络（RNN）来自动发现支配生物决策的认知算法。结果表明，仅由 1–4 个单元组成的极小型 RNN，在

六种经典奖励学习任务中对动物和人类个体选择进行预测时，不仅优于传统认知模型，甚至可与更大的神经网

络相媲美。关键在于，这些小型网络可以通过动力系统的视角进行解释，使认知模型间具备统一的比较框架，

并揭示选择行为的精细机制。本方法还能估计行为的维度性，并为理解元强化学习人工智能体所习得的算法提

供见解。总体而言，我们提出了一种系统方法来发现可解释的认知策略，为揭示神经机制以及研究正常与异常

的认知过程奠定了基础。
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主要亮点

 极小型 RNN 建模： 仅需 1–4 个单元的小型循环网络，就能优于经典认知模型，并媲美大规模网络的预

测能力。

 动力系统解释： 通过相图与动力学分析揭示新机制，如状态依赖学习率、奖励诱发的中立效应和非对称选

择偏置。

 行为维度估计： 将 RNN 单元数作为行为复杂度的量化指标，发现多种任务中的动物与人类决策行为可

用低维动力学刻画。

 跨物种普适性： 在猴子、鼠类与人类的八个数据集、六类奖励学习任务中均表现稳定优势，显示方法的广

泛适用性。
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 AI-生物对照： 将 RNN 框架应用于元强化学习智能体，揭示人工智能与生物体在认知策略上的共性与差

异。

相关链接

Paper: https://www.nature.com/articles/s41586-025-09142-4

论文二

A Survey of Self-Evolving Agents: On Path to Artificial Super Intelligence

日期

2025-08-01

内容摘要
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大型语言模型（LLMs）已展现出强大的能力，但本质上仍是静态的，无法适应新任务、扩展知识领域或动

态交互环境。随着 LLMs 越来越多地部署在开放性、交互性环境中，这种静态特性已成为关键瓶颈，迫切需要

能够实时自适应推理、行动和进化的智能体。从扩展静态模型到开发自进化智能体的范式转变正引发学术界与

产业界的广泛关注，并推动持续学习与适应性方法的研究。本综述首次对自进化智能体进行了系统而全面的回

顾，围绕三个基础维度——进化什么、何时进化以及如何进化——进行组织。 我们考察了智能体组件（例如

模型、记忆、工具、架构）中的进化机制，根据阶段（例如测试内、测试间）对适应方法进行分类，并分析了

指导进化适应的算法和架构设计（例如标量奖励、文本反馈、单智能体和多智能体系统）。此外，我们分析了

为自进化智能体量身定制的评估指标和基准，突出了在编码、教育和医疗等领域的应用，并确定了在安全性、

可扩展性和协同进化动态方面的关键挑战和研究方向。通过提供一个理解和设计自进化智能体的结构化框架，

本综述为推进自适应智能体系统在研究和实际部署中的发展奠定了路线图，最终为实现人工超智能（Artificial

Super Intelligence）提供指引，在这一阶段，智能体能够自主进化，在广泛任务中表现出或超越人类水平的

智能。

主要亮点

 首个系统综述：本研究首次系统性地梳理了自演化智能体（self-evolving agents），填补了该领域缺乏综

述的空白。
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 三维分析框架：提出“演化什么、何时演化、如何演化”三大核心维度，对模型、记忆、提示词、工具与

架构的演化机制进行了全面归纳。

 方法论总结：将现有方法分为奖励驱动、模仿与示范学习、进化式方法，并结合在线/离线、on/off-policy

等跨切维度进行系统比较。

 评测与应用：提出适用于自演化智能体的新型评估指标与基准，涵盖静态评测、短期适应与长期终身学习，

并展示了在编程、教育、医疗等领域的实践潜力。

相关链接

Paper:https://arxiv.org/pdf/2507.21046v3

github:https://github.com/CharlesQ9/Self-Evolving-Agents

论文三

Qwen-Image Technical Report

日期

2025-08-04
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内容摘要

Qwen-Image 是 Qwen 系列中的一个图像生成基础模型，在复杂文本渲染和精确图像编辑方面取得了显

著进步。为了应对复杂文本渲染的挑战，我们设计了一个全面的数据管道，包括大规模数据收集、过滤、标注、

合成和平衡。此外，我们采用了一种渐进式训练策略，从非文本渲染开始，逐步从简单的文本输入演变为复杂

的文本输入，并逐渐扩展到段落级别的描述。这种课程式学习方法显著增强了模型的原生文本渲染能力。因此，

Qwen-Image 不仅在英语等字母语言中表现优异，还在中文等更具挑战性的表意语言上取得了显著进步。为

了增强图像编辑的一致性，我们引入了一种改进的多任务训练范式，该范式不仅包括传统的文本到图像（T2I）

和文本图像到图像（TI2I）任务，还包括图像到图像（I2I）重建，有效地对齐了 Qwen2.5-VL 和 MMDiT 之

间的潜在表示。 此外，我们将原始图像分别输入 Qwen2.5-VL 和 VAE 编码器，以分别获取语义表示和重构

表示。这种双重编码机制使编辑模块能够在保持语义一致性和维持视觉保真度之间取得平衡。Qwen-Image 在

多个基准测试中实现了最先进的性能，展示了其在图像生成和编辑方面的强大能力。
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主要亮点

 文本渲染进步：通过课程学习和合成数据，大幅提升复杂文本生成能力，特别是在中文渲染上取得领先。

 一致性图像编辑：提出双通道语义+重构机制，在编辑中兼顾语义一致性与视觉保真度。

 高质量数据管线：构建大规模多类别数据集，设计七阶段过滤与三类文本合成策略，确保多样性与质量。

 架构创新：基于 MMDiT 的扩散架构，并引入 MSRoPE 位置编码，优化跨模态对齐。

 跨基准领先：在多项生成与编辑基准上取得 SOTA，并在 AI Arena 人类评价中超过 GPT Image 1、FLUX

等闭源模型。

相关链接

Paper:https://arxiv.org/pdf/2508.02324

Code:https://github.com/QwenLM/Qwen-Image
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Blog:https://huggingface.co/Qwen/Qwen-Image

论文四

Why are LLMs’abilities emergent?

日期

2025-8-6

内容摘要

大型语言模型（LLMs）在生成任务上表现卓越，其能力来源的根本性问题引起我们的思考：许多能力似乎

在没有显式训练的情况下“涌现”出来。本文通过理论分析与实证观察，探讨了深度神经网络（DNNs）的涌

现特性，并指出这种“创造而未完全理解”的现象是当代人工智能发展的核心困境。与符号计算不同，神经网

络依赖非线性与随机过程，使得模型的宏观行为无法直接从微观神经元活动推导。通过分析模型的规模法则、

理解现象和相变，本研究表明：LLM 的涌现能力源于复杂非线性系统的动力学，而不仅仅是参数规模的扩展。

研究揭示，当前关于指标、预训练损失阈值和情境学习的争论，都未能触及 DNNs 涌现的形而上学本质。主

张应把 DNN 看作一种复杂动力系统，其能力类似于物理、化学和生物中的普遍涌现现象。最终，作者认为理

解 LLM 能力需要转向研究内部动态转化过程，而不仅通过外在现象来观察。
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主要亮点

 问题定位： 系统性探讨 LLM 能力“涌现”现象，回应“为何能力会在未显式训练时突然出现”的核心疑

问。

 方法论视角： 对比符号计算与神经计算，指出 DNN 的非线性与随机性决定了宏观行为不可简化为微观

神经元的运算。

 关键机制： 分析尺度定律、grokking、能力相变等现象，揭示能力涌现来自复杂系统的动力学过程。

 跨学科类比： 将 LLM 的涌现与物理、化学、生物中的复杂系统现象进行对比，主张建立统一的“普遍涌

现”框架。

相关链接

Paper:https://arxiv.org/pdf/2508.04401

论文五

GLM-4.5: Agentic, Reasoning, and Coding (ARC) Foundation Models

日期

2025-8-12
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内容摘要

智谱华章近期推出了其开源混合专家（MoE）大型语言模型 GLM-4.5，该模型总参数达 3550 亿，激活

参数为 320 亿，并支持混合推理模式以兼顾思考与直接响应。经过 23 万亿 token 的多阶段训练和全面的

后期优化，GLM-4.5 在智能体、推理和编码（ARC）任务上表现卓越，尽管参数量远少于多个竞争对手，其

在所有参评模型中仍位列综合第三，并在智能体基准测试中排名第二。为推动相关研究，智谱华章同步发布了

GLM-4.5 及其小型版本 GLM-4.5-Air，两款模型均采纳 MoE 架构以提升计算效率，并在全球开源及闭源模

型中均占据领先地位。
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主要亮点

 卓越且高效的 ARC 能力： GLM-4.5 在智能体、推理和编码三大核心任务上均展现出强大的性能。更重

要的是，它以远少于竞争对手的参数量，在所有评估模型中综合排名第三，并在智能体基准测试中位居第

二，体现了其出色的参数效率。这表明 GLM-4.5 不仅能力强，而且资源消耗更低。

 创新的混合专家架构与混合推理方法： GLM-4.5 是智谱华章首个采用 MoE 架构的模型，其总参数为

3550 亿，激活参数为 320 亿。这种架构显著提高了训练和推理的计算效率。此外，它引入了一种独特的

混合推理方法，支持“思考模式”用于复杂推理和智能体任务，以及“直接响应模式”用于即时回复。这
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种灵活的机制使得模型能够根据任务需求，在深度思考和快速响应之间切换，提高了解决问题的通用性和

效率。

 多阶段精细化训练与开放生态： GLM-4.5 经过 23 万亿 token 的多阶段预训练，并结合专家模型迭代

和强化学习进行全面的后期训练，使其具备了统一各类复杂任务的能力，尤其是在代码和科学推理方面进

行了深入优化。同时，智谱华章慷慨地开源了 GLM-4.5 及其紧凑版本 GLM-4.5-Air 的模型权重和评估

工具包，旨在推动大语言模型在推理和智能体 AI 系统应用及研究领域的发展，构建开放的 AI 生态。

相关链接

Paper:https://arxiv.org/pdf/2508.06471

Github: https://github.com/zai-org/GLM-4.5

论文六

AR-Zero: Self-Evolving Reasoning LLM from Zero Data

日期

2025-08-12
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内容摘要

R-Zero 提出了一种创新的、完全自主的框架，旨在无需任何人类标注数据的情况下，通过自我演化显著

提升大型语言模型（LLM）的推理能力。该框架的核心是一个协同演化循环：它从一个基础 LLM 启动，并实

例化出两个相互独立的模型——“挑战者”（Challenger）和“求解器”（Solver）。挑战者被激励生成那些

恰好处于求解器当前能力边缘的难题，而求解器则通过成功解决这些由挑战者提出的、难度逐渐增高的任务来

提升自身。这种独特的互动机制生成了一个有针对性的、自我改进的训练课程。实验证明，R-Zero 能够显著

增强不同基础 LLM 在数学和通用领域推理基准上的性能，例如使 Qwen3-4B-Base 在数学推理基准上平均

提升了 +6.49 分，在通用领域推理基准上提升了 +7.54 分。

主要亮点

 完全自主的自演化框架：R-Zero 解决了现有自演化 LLM 严重依赖大量人工标注数据的问题。它创新性

地通过两个独立但协同演化的 LLM (挑战者和求解器) 来从零开始生成自身的训练数据和任务。挑战者生

成难度适中的问题，求解器解答并反馈，形成闭环，实现了超越人类数据限制的自我学习路径。
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 对抗性协同演化机制：R-Zero 引入了一种类似于生成对抗网络（GAN）的师生模式。挑战者的奖励机制

是生成对当前求解器而言“刚好有挑战性”的问题，即求解器答对率约为 50% 的问题，以最大化学习效

率。求解器则通过解决这些挑战者不断提出的难题来获得奖励并提升自身能力。这种动态平衡确保了训练

课程的持续进步性和针对性，避免了模型在过易或过难任务上浪费学习资源。

 显著的推理能力提升与泛化：R-Zero 在数学推理基准上展示了强大的效果，能够持续、迭代地提升不同

规模和架构的基础 LLM 的性能。例如，Qwen3-4B-Base 模型的数学推理平均分在三次迭代后提高了

+6.49 分。更重要的是，通过数学任务训练获得的推理能力能够泛化到通用领域，如 MMLU-Pro 和

SuperGPQA 等基准测试也展现出显著的性能提升，证明其增强的是模型底层的推理能力而非仅限于特定

领域知识。

相关链接

Paper:https://arxiv.org/pdf/2508.06471

Github:https://github.com/Chengsong-Huang/R-Zero.

论文七

A Comprehensive Survey of Self-Evolving AI Agents

日期

2025-08-12

131114
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内容摘要

本综述全面探讨了自进化 AI 代理这一新兴范式，旨在通过自动化优化弥合基础模型的静态性和终身代理系

统的适应性需求，为此提出了由“系统输入、代理系统、环境、优化器”组成的统一概念框架，并描绘了

LLM-centric 学习从静态预训练到多代理自进化的四大演进阶段。本文系统性地审视了针对代理系统各组件、

多代理协作及特定领域（如生物医学、编程、金融法律）的广泛优化技术，并通过“忍耐、卓越、进化”的“自

进化 AI 代理三定律”指导其安全与负责任的发展，最终指明了未来研究的挑战与前景，为构建更具适应性、自

主性和韧性的 AI 代理系统提供了全面的理论与实践指南。

15



主要亮点

 提出并阐述了“自进化 AI 代理三定律”：本综述创新性地借鉴了阿西莫夫的机器人三定律，为自进化 AI

代理提出了“忍耐（Enudre）- 安全适应”、“卓越（Excel）- 性能保持”和“进化（Evolve）- 自主优

化”这三条分层原则。这为未来设计和评估自适应、自主且值得信赖的终身代理系统提供了明确的道德和

功能指导框架，强调了安全和性能是自主进化的前提，而非事后考量。

 构建了统一的概念框架和 MOP→MASE 范式演化路线图：本综述引入了一个全面的概念框架，将自进化

代理的整个优化过程抽象为“系统输入、代理系统、环境、优化器”四大核心组件，并详细分析了它们之

间的迭代反馈循环。在此基础上，论文进一步描绘了 LLM 中心化学习从“模型离线预训练 (MOP)”到“模

型在线适应 (MOA)”，再到“多代理编排 (MAO)”，最终迈向“多代理自进化 (MASE)”的清晰演化路

径。这一框架和路线图为理解、分类和系统化研究自进化代理提供了强大的理论基础和宏观视角。

16



 全面系统地综述了多维度优化技术与挑战：本综述不仅细致地分类和总结了针对单一代理（LLM 行为、提

示词、记忆、工具）和多代理系统（提示词、拓扑结构、LLM 骨干）的多种进化及优化技术，还特别关注

了生物医学、编程、金融和法律等领域特定的优化策略。这种详细且分层化的技术回顾，结合对评估方法、

安全考量、现有挑战和未来方向的深入讨论，为研究人员和实践者提供了一份极为全面且具有前瞻性的资

源指南，有助于推动更具适应性、自主性和韧性的 AI 代理系统发展。

相关链接

Paperhttps://arxiv.org/pdf/2508.07407

GitHub：https://github.com/EvoAgentX/Awesome-Self-Evolving-Agents

论文八

Geometric-Mean Policy Optimization

日期

2025-08-13
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内容摘要

本文提出了针对大语言模型推理能力提升的新型强化学习方法 GMPO。该方法以几何平均替代传统算术平

均，显著降低了因极端重要性采样比值导致的训练不稳定现象，有效缓解了策略更新过激和梯度波动的问题。

理论与实验结果均表明，GMPO 不仅在数学推理、代码生成及多模态任务中表现出更高的训练稳定性，还能扩

大探索空间，提升模型泛化能力。与主流 GRPO 算法相比，GMPO 在多个数学和几何推理基准上实现了明显

性能提升，平均准确率提升 4.1%。该工作为大模型强化学习的稳定化与高效化提供了新范式和理论依据，对

未来高可靠智能体和多模态推理系统的研发具有重要推动作用。

主要亮点

 创新性优化目标：提出几何平均策略优化（GMPO），用几何均值替代传统算术均值，有效抑制极端重要

性采样比带来的训练不稳定，大幅提升策略优化的稳健性。

 理论与实验双重验证：系统分析了 GMPO 在梯度平稳性、KL 散度和熵等指标上的优势，理论证明与大量

实验均显示其在训练稳定性和探索能力上优于现有方法。
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 全面性能提升：在多项数学与多模态推理基准测试中，GMPO 显著超越主流 GRPO 算法，平均提升 4.1%，

为大模型推理能力的可靠进化奠定了坚实基础。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2507.20673

Code:https://github.com/callsys/GMPO

论文九

From AI for Science to Agentic Science: A Survey on Autonomous Scientific Discovery

日期

2025-08-18

内容摘要

本文系统梳理了人工智能（AI）在科学发现领域从工具化智能到具备自主科研能力的“Agentic Science”

阶段的演进路径。文章提出，得益于大模型、跨模态系统及集成科研平台的发展，AI 已从仅能执行部分辅助任
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务的助手，跃升为能自主生成假设、规划实验、执行流程、分析数据并迭代优化的科学代理。这一新范式不仅

覆盖生命科学、化学、材料科学和物理等自然科学主流领域，还构建了统一的理论框架，从过程导向、自治水

平及机制视角融合分析，归纳出科学代理的五大能力及四阶段动态科研流程。作者详尽回顾了各领域前沿应用

案例、技术突破及实际验证成果，深入剖析当前 AI 自主科研面临的可靠性、可复现性、科学解释性与伦理等核

心挑战，并展望了未来 AI 科学家在自主创新、跨学科融合、全球协作及“诺贝尔-图灵测试”等方向的变革性

潜力。该文不仅为 AI 驱动科学发现提供了全景式的理论与方法论基础，更激发了对“智能科学”时代科学本质

与未来边界的深度思考。

主要亮点

 创新性提出“自进化 AI 代理三定律”：论文借鉴阿西莫夫机器人三定律，首次为自进化 AI 代理提出了“忍

耐—安全适应”、“卓越—性能保持”、“进化—自主优化”三层原则，明确将安全和性能作为代理自主

进化的先决条件。这一分层原则为未来自适应、终身学习型 AI 系统的设计与评估提供了道德与功能的双重

指导框架。
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 构建统一的概念框架与演化路线图：文章引入了涵盖“系统输入、代理系统、环境、优化器”四大核心组

件的全面概念框架，并系统梳理了自进化 AI 代理从模型离线预训练（MOP）、模型在线适应（MOA）、

多代理编排（MAO）到多代理自进化（MASE）的完整演化路径，为该领域的理论建模与方法分类提供了

宏观视角与理论基础。

 系统综述多维度优化技术与挑战：论文详细分类和总结了单一代理及多代理系统中的优化与进化技术，覆

盖行为建模、提示词、记忆机制、工具集成及系统拓扑等关键环节，并结合生物医学、金融、法律等领域

的实际应用，深入讨论了安全性、评估标准及未来发展方向，为推动更具适应性和可信赖性的 AI 代理系统

研究奠定了坚实基础。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2508.14111

Homepage：https://agenticscience.github.io/

Github：https://github.com/AgenticScience/Awesome-Agent-Scientists

论文十

Deep Think With Confidence

日期

2025-08-21
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内容摘要

本文提出了一种高效增强大语言模型推理能力的新方法(DeepConf)，针对当前主流“自洽多数投票”推理

存在的计算成本高、准确率提升受限等问题。DeepConf 利用模型内部的置信度信号，在推理生成过程中动态

过滤低质量推理轨迹，无需额外训练或调参，可直接集成于现有服务框架。该方法在离线和在线推理场景下均

显著提升了推理准确率，并大幅减少生成 token 数（最高可减少 84.7%），在如 AIME 2025 等高难度数学推

理基准上达到 99.9%的准确率。本文系统分析了多种置信度度量（如局部组置信度、尾部置信度、低分段置信

度）对推理质量的判别能力，并通过自适应采样机制实现了推理效率和性能的最佳平衡。实验覆盖多个开源高

性能基础模型和高难度数据集，实验结果显示 DeepConf 在规模和性能上均具备极强扩展性和应用价值。

22



主要亮点

 高效推理与大幅压缩计算：DeepConf 利用模型内部置信度信号，有效过滤低质量推理路径，在不影响甚

至提升准确率的前提下，极大减少了生成 token 的数量，最高节省计算量达 84.7%。

 无需额外训练，兼容性强：该方法无需重新训练模型或超参数调优，可直接集成到主流大模型推理服务流

程，极大降低了部署和应用门槛。

 多维置信度度量，精准识别推理质量：通过局部组置信度、尾部置信度等多种指标，实现对推理轨迹质量

的细粒度判别，显著提升了模型在复杂数学等高难度任务上的推理表现
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2508.15260

论文十一

InternVL3.5: Advancing Open-Source Multimodal Models in Versatility, Reasoning, and Efficiency

日期

2025-08-25

内容摘要

本文介绍了 InternVL3.5 系列开源多模态大模型的最新进展。该模型通过创新性的“级联强化学习”

（Cascade RL）策略，将离线和在线强化学习有机结合，极大提升了推理能力和训练稳定性；同时引入“视觉

分辨率路由器”（ViR）与“视觉-语言解耦部署”（DvD）技术，实现视觉信息动态压缩与计算资源高效分配，
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使推理速度提升至前代的 4 倍以上，且性能几乎无损。InternVL3.5 在多项主流多模态、推理、文本及智能体

任务上表现卓越，最大规模版本在开源模型中综合得分领先，显著缩小与 GPT-5 等闭源商用模型的差距。该模

型还支持 GUI 交互与智能体应用，展现出高度通用性与实际落地潜力。所有模型与代码均已开源，为多模态

AI 研究和工程应用提供了强大工具和新范式。

主要亮点

 详细探讨了大型语言模型（LLMs）的发展历程、扩展规律和架构策略，揭示了数据和计算资源如何推动其

性能提升。

 创新级联强化学习框架：提出了级联强化学习（Cascade RL），将离线与在线强化学习高效融合，显著提

升模型的推理稳定性与泛化能力，在多项复杂多模态推理任务中实现领先性能。
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 高效视觉-语言协同机制：引入视觉分辨率路由器（ViR）和视觉-语言解耦部署（DvD）技术，实现视觉信

息的智能压缩与跨 GPU 并行推理，在保证性能的前提下，将模型推理效率提升至前代的 4 倍以上。

 全面领先的开源多模态能力：InternVL3.5 在多项通用、多模态、推理、智能体等基准任务上均取得开源

模型领先成绩，最大规模版本综合表现接近商用顶级模型（如 GPT-5），并已实现全量开源，极大推动了

多模态 AI 技术的开放与应用。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2508.18265

Code: https://github.com/OpenGVLab/InternVL

Model:https://huggingface.co/OpenGVLab/InternVL3_5-241B-A28B

论文十二

Exploring the role of large language models in the scientific method: from hypothesis to discovery

日期

2025-08-29
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内容摘要

本文系统梳理了大语言模型（LLMs）对科学方法的重塑作用，探讨其在假设提出到科学发现全过程中的潜

力与局限。文章首先回顾了 LLMs 在科学研究中的多样化应用，包括文献综述、知识总结、实验设计、数据分

析及自动化实验等，强调其在化学、生物等领域已显著提升科研效率。进一步，作者分析了基础模型（如 GPT-4、

Evo、ChemBERT）在多模态科学数据处理、跨领域知识融合及零样本预测等方面的突破，展现出 LLMs 作为

科学“创意引擎”的前景。文章还深入探讨了 LLMs 在科学发现中的挑战，如推理能力不足、可解释性有限及

“幻觉”现象，并提出通过人机协作、算法置信度评估及多轮验证等方式加以应对。总体而言，作者认为 LLMs

有望推动科学范式转变，但其深度集成需以科学目标和严格评估体系为导向。

主要亮点

 全流程赋能科学研究：文章系统梳理了 LLMs 在科学方法各环节中的应用，从文献综述、假设生成到实验

设计和自动化执行，展示其对科学研究流程的深度重塑和效率提升。

 基础模型推动跨领域创新：通过分析 GPT-4、Evo、ChemBERT 等基础模型在多模态数据处理和零样本推

理等方面的突破，强调 LLMs 跨学科知识融合与创新能力，为科学发现开辟新路径。
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 挑战与展望并重：文章深入讨论了 LLMs 在推理、解释性和“幻觉”问题上的局限，提出人机协作、置信

度评估与多轮验证等解决方案，呼吁建立科学目标引导和严谨评估体系以实现 AI 驱动的科学范式转型。

相关链接

Paper：https://www.nature.com/articles/s44387-025-00019-5.pdf

论文十三

Generalist Reward Models: Found Inside Large Language Models

日期

2025-08-29

内容摘要

本文提出了一种颠覆性的大语言模型（LLM）对齐方法，发现强大的通用奖励模型实际上已隐含于任何采

用标准下一个词预测训练的 LLM 之中。作者通过理论证明，这一“内生奖励”与离线逆向强化学习（IRL）学

习到的奖励函数在本质上是等价的，因此无需额外收集人类偏好数据或训练奖励模型，仅通过分析模型的 logits
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即可直接提取高质量奖励信号。进一步，作者证明基于该内生奖励进行强化学习微调可使策略在误差界上优于

原始模型，这是首次给出 LLM 强化学习有效性的理论证明。实验结果结果显示，该方法不仅超越现有

“LLM-as-a-judge”无训练基线，还超过昂贵训练的人类标注奖励模型，展现了高度可扩展性和可个性化的

对齐能力。本文开创性地推动了 LLM 自我对齐和多模态模型高效自评的新范式，对未来 AI 自主性与可控性具

有重要意义。

主要亮点

 理论突破与统一视角：本文首次严格证明大语言模型在标准下一个词预测训练过程中已隐含通用奖励函数，

并与离线逆向强化学习所得奖励理论等价，为奖励信号的提取和模型对齐建立了统一且坚实的理论基础。

 方法创新与流程简化：提出无需额外收集人类偏好数据或训练奖励模型，仅通过分析 LLM 的 logits 即可

直接提取高质量奖励信号，实现训练和对齐流程的高度融合，大幅降低工程复杂度和资源消耗，推动了自

我对齐范式的发展。

 性能提升与泛化能力：实验证实该方法在多项主流基准任务上优于现有无监督及有监督奖励模型，并具备

强大的指令可控性与偏好定制能力，展现出卓越的泛化性和可扩展性，为多模态、个性化 AI 对齐提供了高

效解决方案。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2506.23235
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 技术动态一

OpenAI推出 gpt-oss 系列开源模型，Gpt-oss-120b 和 gpt-oss-20b 以推动开源推理模型领域的技术边界

日期

2025-08-05

内容摘要

OpenAI 发布了 gpt-oss-120b 和 gpt-oss-20b 两款开源推理模型，采用 Apache 2.0 许可与

gpt-oss 使用政策。模型兼容 Responses API，支持代理型工作流，具备强指令跟随、工具调用（如网页搜索

与 Python 执行）、可调节推理能力，并提供完整链路推理（CoT）和结构化输出。
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在安全方面，OpenAI 提示开源模型存在不同于专有模型的风险：一旦公开，攻击者可能通过微调绕过安

全限制或用于有害目的。因此，部分应用场景下开发者和企业仍需额外实施防护措施。

OpenAI 对 gpt-oss-120b 进行了大规模能力评估，结果显示其在生化风险、网络安全、AI 自我改进三

大类别下均未达到高能力阈值。即便在对抗性微调条件下，该模型仍未表现出高风险能力。此次发布体现了

OpenAI 致力于推动有益 AI 发展并提升行业安全标准的承诺。

相关链接

Blog：https://openai.com/index/gpt-oss-model-card/

Huggingface: https://huggingface.co/openai/gpt-oss-120b

 技术动态二
谷歌推出 Genie 3，能够生成多样化交互环境的通用世界模型

日期

2025-08-05
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内容摘要

DeepMind 于 2025 年 8 月推出了 Genie 3，这是一个全新的通用世界模型，能够根据用户的文本提示

即时生成可探索、可交互的虚拟环境。与以往只能输出图像或短视频的生成模型不同，Genie 3 可以在 720p、

24fps 的帧率下生成数分钟的动态世界，并保持物体与环境的一致性，例如即使物体暂时离开视野，重新出现

时依旧存在原位，体现出“物体永久性”的特征。用户还可以在体验过程中输入新的提示，实时改变天气、添

加角色或修改环境，模型能够即时响应而无需重新生成整个场景。
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这一进展标志着“世界模型”研究的重要突破。Genie 3 不仅展示了更强的因果建模与物理一致性能力，

也被认为是迈向更通用人工智能（AGI）的关键一步。它的潜在应用场景十分广泛，包括游戏设计、机器人训

练、教育模拟和历史环境重构等，能大幅降低虚拟世界构建的门槛。作为 DeepMind “Genie” 系列的最新

版本，Genie 3 延续了从 2D 到 3D、从静态生成到高度互动的演进路线，被视为交互式生成式 AI 的新前沿。

相关链接:

Blog：https://deepmind.google/discover/blog/genie-3-a-new-frontier-for-world-models/

 技术动态三
OpenAI推出 GPT-5，让专业级智能触手可及

日期

2025-08-07
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内容摘要

在功能方面，GPT-5 显著提升了指令跟随、代码生成、工具调用和多步推理能力。例如在 SWE-Bench

Verified 上达到了 74.9% 的成绩，在多语言编程和前端开发任务中表现优于前代模型。同时，它在多模态理

解上也有进步，能够更好地处理数学、科学、写作和视觉任务，事实准确性和安全性均有所增强。

GPT-5 可通过 ChatGPT 与 API 使用，提供不同版本以满足性能、成本与延迟的平衡。普通用户可免费体验

有限额度，Plus 和 Pro 用户可获得更高的使用权限，其中 Pro 版本具备更强推理能力。多家企业已在实际

应用中采用 GPT-5，反馈其在处理模糊语境时更精准、更可靠。

相关链接

Blog：https://openai.com/zh-Hans-CN/index/introducing-gpt-5/

 技术动态四
DeepSeek-V3.1 发布，迈向 Agent 时代的第一步

日期

2025-08-21
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内容摘要

DeepSeek-V3.1 正式发布，首次在同一 685B-MoE 模型内实现“思考/非思考”混合推理：官方 App、

网页一键“深度思考”切换；API 端点 deepseek-reasoner 与 deepseek-chat 共享 128K 上下文，并新增 Beta

版支持 strict 模式 Function Calling 及 Anthropic 格式，可无缝嵌入 Claude Code。经过思维链压缩训练，

思考模式在输出 token 减少 20-50%的情况下仍保持 R1-0528 级表现，非思考模式亦显著缩短回复长度。后

续训练重点聚焦于工具调用和 Agent 能力优化，编程智能体在 SWE 代码修复与 Terminal-Bench 终端任务、

搜索智能体在 BrowseComp 多步推理及 HLE 多学科难题评测中，性能全面超越历史版本。baseline 与后训练

权重已同步开源，并首次采用面向下一代国产芯片的 UE8M0 FP8 精度优化，向通用智能体迈出关键一步。

相关链接

Blog：https://mp.weixin.qq.com/s/WUbmBSapVyvxZe6HobD5Qw?scene=1
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 技术动态五
轻量级易开发，8B参数释放大实力！科学多模态模型 Intern-S1-mini开源

日期

2025-08-21

内容摘要

上海人工智能实验室继 7 月开源科学多模态大模型 Intern-S1 后，近日推出轻量化版本 Intern-S1-mini。

该模型拥有 8B 参数，兼具通用与专业科学能力，适合快速部署和二次开发。在 MMLU-Pro、AIME2025、

MMMU 等权威基准上表现卓越，在化学、材料等科学任务中更是显著领先，同时在物理、地球、生物等学科

也保持第一梯队水平。Intern-S1-mini 延续大模型设计理念，覆盖文本、图像、分子式、蛋白质等多模态数据

领域，通过优化能力融合算法，实现轻量模型下优秀的综合实力。该模型参数规模适中，大幅降低了对高端计

算设备的依赖，仅需 24GB 单卡即可完成 LoRA 微调，极大降低上手门槛。无论在科研、开发还是教育场景，

Intern-S1-mini 均能提供强大支持。未来，上海 AI 实验室将持续推进该模型及工具链开源，支持免费商用，

助力科学 AI 生态繁荣。
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相关链接

Bolg：https://mp.weixin.qq.com/s/4Mj8Df4kmTqTX06zVvYlng

 技术动态六
语音模型第一次超越人类！OpenAI再现 Her 时刻，95后华人研究员坐镇

日期

2025-08-29
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内容摘要

OpenAI 在最新发布中推出了两项重磅 AI 语音更新：Realtime API 和 gpt-realtime，极大提升了语音

智能体的能力。以下是其主要亮点总结：

 Realtime API 的突破：Realtime API 支持生产级实时语音智能体，具备高可靠性、低延迟和高音质的特

点。它通过单一模型直接处理语音到语音任务，简化了传统多层处理链路。此外，API 可支持远程 MCP 服

务器和图像输入，通过 SIP 协议实现电话功能，进一步扩展了智能体的适用场景和工具调用能力。

 gpt-realtime 的领先性能：作为最先进的语音到语音模型，gpt-realtime 在音质、智能理解、指令遵循

及函数调用方面全面提升。它生成的语音自然流畅，具备情感表现力，可精准复述复杂指令、切换语言和

捕捉非语言线索（如笑声）。模型在多项评测中表现优异，例如推理能力的 Big Bench Audio（82.8% 准

确率）和函数调用的 ComplexFuncBench（66.5% 得分）。

 多模态支持与开发者友好：gpt-realtime 引入图像输入功能，支持将视觉信息与语音交互结合，增强用户

体验。同时，其异步函数调用优化、指令遵循能力提升以及内置工具调用能力，使开发者能够更高效地创

建灵活且易扩展的语音智能体。

相关链接

Blog：https://mp.weixin.qq.com/s/pFQV5OVJ2OjVXJQAcO-HzA
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 资源分享一
《Kitten TTS》

类型：模型资源

内容提要

KittenTTS 是一个超轻量级（<25MB）、开源的高质量文本转语音（TTS）模型，其核心优势在于能在纯

CPU 环境下高效运行，无需 GPU 支持，并提供了多种自然的语音选项，特别适用于资源受限的设备或需要

低成本、快速语音生成的边缘计算和嵌入式场景。

资源链接

https://github.com/KittenML/KittenTTS

 资源分享二
《Canary 1B v2: Multitask Speech Transcription and Translation Model》

类型：模型资源
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内容提要

NVIDIA Canary-1B-v2 是由 NVIDIA 开发并开源的一个高性能、多语言语音翻译与合成模型（TTS），

参数规模为 10 亿（1B）。它专为高质量的端到端语音翻译和语音合成而设计，支持英语、西班牙语、德语和

法语，能够将源语言语音直接翻译并合成为目标语言的语音，或进行高质量的纯文本到语音合成，生成具有自

然韵律和保真度的语音，适用于会议记录、媒体制作等专业场景

资源链接

https://huggingface.co/nvidia/canary-1b-v2

 资源分享三
《Qwen3-235B-A22B-Instruct-2507》

类型：模型资源

内容提要

Qwen3-235B-A22B-Instruct-2507 是由 Qwen 团队发布的一个超大规模（2350 亿参数）、高性能的

开源指令微调大语言模型（LLM），其基于创新的“A22B”架构（推测为混合专家 MoE 或类似变体）进行

设计。它专为复杂推理、多轮对话和中文任务优化，具备强大的中文理解与生成能力、超长上下文处理（如 128K

tokens）以及优秀的代码、数学和工具使用能力

资源链接

https://huggingface.co/Qwen/Qwen3-235B-A22B-Instruct-2507
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深圳软牛科技集团股份有限公司成立于 2014年 6 月，作为国家级专精特新“小巨人”企业，始终以“让创意成为现实”为使命，

专注于通过人工智能视觉大模型技术驱动全球数字创意生态。

公司深度聚焦图像修复、视频增强、多模态内容生成等视觉大模型核心技术，联合西安电子科技大学、香港中文大学（深圳）等顶

尖高校，攻克了视频抠像、画质修复等难题，并与深圳大学共建“人工智能技术联合创新中心”，推动 AI 赋能的图像增强技术规模化

落地。

目前，软牛科技能够为广电机构、影视制作、工业检测、农业测报等多个行业提供专业解决方案。从微米级工业精密测量，到食品

异物智能检测；从农业害虫 AI 识别防治系统，到 AR 设备巡检实时画面 AI 增强与场景识别；从 VR全息空间建模助力文博展陈数字化升

级，到跨终端智能影像协作软件的全链路画质优化引擎，软牛科技正以技术革新重新定义新质生产力。

在消费级市场，旗下牛小影（https://www.niuxuezhang.cn/video-enhancer.html）、HitPaw 等海内外知名品牌，以“一键式 AI 视觉创

意”为核心，为全球超 1 亿用户提供视频修复、老电影 AI 上色等场景化服务。例如，牛小影支持 4K 或 8K 超高清修复技术，帮助家庭

用户重现祖辈黑白影像的生动细节；HitPaw Edimakor 通过 AI 语音合成、多语言实时翻译等功能，让自媒体创作者轻松实现跨语言内容

生产。

这些创新成果的背后，是公司每年近亿元的研发投入和占比超 50%的顶尖技术团队，以及 CMMI、ISO56005 等国际权威认证体系支

撑的硬核实力。立足深圳总部，我们通过北京、新加坡、香港等战略支点构建起辐射全球 200 多个国家和地区的智慧服务网络。作为高

新技术企业、深圳市潜在科技独角兽，软牛科技始终以“技术无界”为理念，持续拓展 AIGC+产业应用的边界。

未来，软牛科技将加速推进物理世界与 AI 视觉的无缝衔接，让每个人都能通过指尖的艺术级创作，开启属于自己的数字时代。
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