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论文一

Core Context Aware Transformers for Long Context Language Modeling

日期

2024-12-17（ICML 录用论文）

在人工智能技术飞速发展的时代背景下，我们将不定期梳理人工智能

领域的部分前沿学术与技术动态，并以简报的形式分享给读者，以帮

助关注此领域的人士了解最新的学术前沿发展与产业技术动态，促进

学术交流和技术繁荣。本期摘选了近期全球人工智能领域的 42篇最

新学术动态、12篇技术动态、以及 3个资源推荐给广大读者。

01



内容摘要

华南理工大学与琶洲实验室联合提出了一种新型关键上下文感知注意力机制（CCA-Attention），专为应

对超长文本的高效建模挑战。在长达 128K 的上下文任务中，CCA-Attention 的推理速度是标准自注意力机

制的 7.9 倍，同时键值缓存（KV Cache）显存占用减少 93%，全面优于现有主流高效注意力方案。该工作已

被 ICML 2025 正式接收，最早于 2024 年 12 月 17 日发布在 ArXiv，早于 DeepSeek NSA 与 Kimi

MoBA 等方案。CCA-Attention 不仅资源占用更优，在长距离依赖建模上的准确性和效率也实现双重突破，

为长文本场景中的大模型推理带来新的范式。

主要亮点

 高效的长文本建模机制：结合全局池化注意力与局部保留注意力的协同设计，显著压缩计算开销，保持关键

信息提取能力。

 轻松集成现有模型：该机制可集成到现有大模型架构，无需重训练，仅通过轻量级微调即可提升性能。

 权衡性能与效率的新范式：通过引入核心 token 聚焦于关键上下文，大幅提高计算效率。
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相关链接

Paper: https://arxiv.org/pdf/2412.12465

Github: https://github.com/chenyaofo/CCA-Attention

论文二

Demonstrating MuJoCo Playground

日期

2025-02-25

内容提要

本文介绍了完全开源的机器人学习框架 MuJoCo Playground，其基于 MJX 构建，旨在简化模拟、训练

及模拟到真实（sim-to-real）的迁移流程。通过集成物理引擎、批量渲染器和训练环境，用户仅需 “pip install

playground” 即可在单 GPU 上快速训练策略，支持四足机器人、人形机器人、灵巧手和机械臂等多种平台

的零样本 sim-to-real 迁移。该框架在 MS COCO 等基准上验证了性能，通过超图增强自适应关联机制

（HyperACE）和全流程聚合 - 分布（FullPAD）范式，实现了高效的全局特征融合与细粒度信息流协同，同

时利用深度可分离卷积减少参数复杂度，代码和模型已开源。
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主要亮点

 轻量级开源框架与多平台支持：基于 MJX 开发的全开源框架，仅需单 GPU 即可完成策略训练，支持

Unitree Go1、伯克利人形机器人等多类硬件，实现从状态输入到像素输入的零样本 sim-to-real 迁移。

 集成批量渲染的视觉策略训练：整合 Madrona GPU 批量渲染器，通过域随机化处理光照、相机姿态等视

觉属性，实现端到端视觉策略训练，如 Franka 机械臂像素级抓握任务的 100% 真实部署成功率。

 高效训练与跨任务泛化：采用两阶段训练策略（首阶段聚焦流头预训练，次阶段全模型微调），在 Leap 手

立方体重定向等任务中，7B 参数模型较前代提升 1.5% mAP，且训练时间压缩至分钟级。

相关链接

Paper: https://www.roboticsproceedings.org/rss21/p020.pdf
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论文三

SurveyForge: On the Outline Heuristics, Memory-Driven Generation, and Multi-dimensional Evaluation for

Automated Survey Writing

日期

2025-03-06

内容提要

调查论文在科研中至关重要，但当前 LLM 生成的调查论文与人类撰写的在大纲质量和引用准确性上存在

显著差距。为此，研究提出 SurveyForge 框架，其先通过分析人类大纲逻辑结构并参考检索到的领域相关文

献生成大纲，再利用学者导航代理从记忆中检索的高质量论文，自动生成并优化文章内容。此外，为实现全面

评估，构建了包含 100 篇人类撰写调查论文的 SurveyBench，从参考文献、大纲和内容质量三个维度评估 AI

生成的调查论文。实验表明，SurveyForge 的表现优于 AutoSurvey 等先前工作。
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主要亮点

 基于逻辑结构的大纲生成：通过分析人类撰写大纲的逻辑结构并结合领域文献检索，生成更符合学术规范的

调查论文大纲，提升了 AI 生成大纲的合理性和严谨性。

 记忆驱动的内容生成与优化：借助学者导航代理从记忆中检索高质量论文，为内容生成提供丰富依据，并在

此基础上进行自动优化，提高了内容的准确性和深度。

 多维度评估体系的构建：创建包含 100 篇人类论文的 SurveyBench，从参考文献、大纲和内容质量三个

维度对 AI 生成的调查论文进行评估，为该领域提供了更全面的评价标准。

相关链接

Paper: https://arxiv.org/abs/2503.04629
Github: https://github.com/Alpha-Innovator/SurveyForge?tab=readme-ov-file
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论文四

Scaling Vision Pre-Training to 4K Resolution

日期

2025-03-26（CVPR 2025 录用论文）

内容提要

本文提出 PS3（Pre- training with Scale- Selective Scaling）方法，用于将 CLIP 风格视觉预训练扩

展至 4K 分辨率，克服处理高分辨率图像的计算瓶颈。通过局部区域与对应描述对比学习分解全局对比，PS3 可

近乎恒定成本预训练 4K 图像编码器，并基于此训练出的 VILA- HD MLLM 在解析高分辨率视觉任务上效果

显著优于低分辨率预训练模型。
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主要亮点

 Scale- Selective 局部对比策略：在高分辨率输入下仅对关键信息区域进行精细对比，显著减少计算成本

（降低 79%）。

 4K 分辨率预训练可行：成功实现高分辨率视觉预训练，性能远超传统低分辨率模型。

 VILA- HD 加成优势：基于 PS3 的视觉编码器在多模态理解与生成任务中表现突出，支持高分辨率场景。

相关链接

Paper: https://arxiv.org/abs/2503.19903
Github: https://nvlabs.github.io/PS3/
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论文五

Human-like object concept representations emerge naturally in multimodal large language models

日期

2025-05-02（Nature Machine Intelligence 录用论文）

内容提要

本研究探讨了大语言模型（LLMs）和多模态大语言模型（MLLMs）是否能从语言和多模态数据中发展出

类似人类的物体概念表征。通过收集 LLMs/MLLMs 对 1854 个自然物体的 470 万次三元组奇异物判断，利

用稀疏正相似性嵌入（SPoSE）方法生成 66 维低维嵌入，发现这些嵌入具有稳定性和预测性，能捕捉语义聚

类（如动物、食物等类别），与人类心理表征结构相似。进一步分析表明，模型嵌入与人类大脑区域（如 EBA、

PPA、FFA）的神经活动模式高度对齐，证明 LLMs/MLLMs 的物体表征虽非完全一致但共享人类概念知识的

核心特征。该发现为理解机器智能和开发类人认知系统提供了依据。
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主要亮点

 类人概念表征的自发涌现：LLMs/MLLMs 通过处理自然物体数据，自发形成可解释的低维语义维度（如 “动

物相关”“食物相关”），其表征结构与人类心理表征的聚类模式显著相似，无需显式任务训练即可捕捉物体

概念的核心维度。

 多模态模型与大脑神经活动的关联性：MLLM 嵌入与人类大脑中物体选择性区域（如身体选择性区域 EBA、

场景选择性区域 PPA）的神经活动模式强相关，尤其在视觉语义处理中表现出与人类认知更接近的表征几何，

优于纯语言模型。

1010



 大规模行为数据驱动的表征学习框架：通过 470 万次三元组判断构建的 SPoSE 方法，无需访问模型内部

特征，仅通过行为数据即可推断低维表征，为探测闭源 LLMs 的心理表征提供了可推广的方法论，且验证了表

征维度的可解释性和跨模型稳定性。

相关链接

Paper:https://arxiv.org/pdf/2407.01067?

论文六

A foundation model for the Earth system

日期

2025-05-21（Nature录用论文）
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内容提要

微软牵头团队发布“Aurora”——首款地球系统基础模型，能够跨多变量、多空间尺度进行高分辨率天气

预报与气候模拟。模型在全球 92% 目标指标上超越传统数值模型，尤其在极端天气事件预测上准确率提升显

著。Aurora 利用深度学习替代某些物理模块，且具备可控分辨率、多任务预测能力，是 AI 与地球科学融合

的重大进展。

主要亮点

多变量 × 任意分辨率预测能力：支持在自定义空间分辨率下对温度、降雨、风速等变量进行联合预测。

极端天气预报表现卓越：在极端事件预测中优于数值天气预报模型，被誉为“救命先觉”。

开创 AI替代数值模拟路径：展示深度学习可替代传统物理数值模型，并广泛应用于全球气候模拟领域。

相关链接

Paper：https://www.nature.com/articles/s41586-025-09005-y
GitHub：https://github.com/microsoft/aurora
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论文七

Code Researcher: Deep Research Agent for Large Systems Code and Commit History

日期

2025-05-27

内容提要

基于大语言模型（LLM）的编码代理在编码基准测试中表现出良好效果，但其在系统代码上的有效性仍有

待探索。由于系统代码的规模和复杂性，即使对人类来说，对系统代码库进行修改也是一项艰巨的任务，这需

要在修改前从大型代码库及其大量提交历史中研究许多上下文片段。受近期深度研究代理进展的启发，本文设

计了首个用于代码的深度研究代理 Code Researcher，并将其应用于生成补丁以缓解系统代码中报告的崩溃

问题。Code Researcher 对代码的语义、模式和提交历史进行多步推理，以收集足够的上下文，并将上下文

存储在结构化内存中用于合成补丁。在 kBenchSyz（一个 Linux 内核崩溃基准）上的评估显示，Code

Researcher 显著优于强基线，实现了 58% 的崩溃解决率，而 SWE-agent 仅为 37.5%。平均而言，Code

Researcher 在每条轨迹中探索 10 个文件，而 SWE-agent 仅探索 1.33 个文件，这凸显了 Code

Researcher 深度探索代码库的能力。通过在一个开源多媒体软件上的另一项实验，证明了 Code Researcher

的可推广性。实验强调了为大型代码库收集全局上下文和进行多方面推理的重要性。
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主要亮点

 首个系统代码深度研究代理：设计了首个针对系统代码的深度研究代理 Code Researcher，填补了 LLM 编

码代理在系统代码领域的研究空白，为复杂系统代码的修改提供了新的解决方案。

 多步推理与结构化内存结合：通过对代码语义、模式及提交历史的多步推理收集上下文，并利用结构化内存

存储这些信息，使代理能够更全面地理解代码库，从而生成更有效的补丁。

 显著优于基线的性能表现：在 Linux 内核崩溃基准测试中，Code Researcher 的崩溃解决率远高于

SWE-agent，且能深度探索更多文件，展现出在大型代码库中进行全局上下文收集和多维度推理的优势及良好

的可推广性。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.11060
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论文八

DINO-R1: Incentivizing Reasoning Capability in Vision Foundation Models

日期

2025-05-29

内容提要

DINO- R1 是首个将强化学习（RL）思想引入视觉基础模型（如 DINO 系列）的尝试，目的是提升视觉

模型的“视觉推理”能力。论文首次提出 Group Relative Query Optimization（GRQO），一种基于查询的

训练策略，为每个查询分配基于“组内归一化对齐质量”的奖励，并辅以 KL 正则化稳定目标分布。结合视觉

prompt 编码器与视觉引导查询选择机制，DINO- R1 系列在 COCO、LVIS 和 ODinW 数据集上的表现显

著超越监督微调 baselines，具备更稳定训练和更优泛化性。
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主要亮点

 首次将 RL 用于视觉推理：GRQO 提供每查询的细化奖励，对标语言模型领域的 GRPO，但适配视觉特征

结构，打破监督微调局限。

 KL 正则保障训练稳定：通过对象性分布的 KL 正则，抑制训练发散、防止过拟合和分布漂移，保持 query

预测多样性与稳定性。

 在 Visual Prompting 场景中泛化更强：在 open- vocabulary 和 closed- set visual prompting 场景

下，DINO- R1 相比传统监督策略在 COCO、LVIS、ODinW 上均有显著提升，表明其 query-level 表征更

具推理能力。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2505.24025
GitHub：https://christinepan881.github.io/DINO-R1/
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论文九

A Survey of LLM × DATA

日期

2025-06-01

内容提要

这篇论文对“LLM 与数据管理”之间的双向关系进行了全面综述。在 DATA 4 LLM 方向，研究着重探讨

如何支撑 LLM 生命周期的各阶段，从数据获取、处理、存储到服务，为预训练、微调、RAG 和 agent 应用

提供优质数据保障。在 LLM 4 DATA 方向，则关注 LLM 如何被用作通用数据管理工具，支持数据清洗、整

合、分析、系统调优和异常检测等任务。论文构建了一个内容架构清晰、方法体系完整的框架，并统整了 400+

篇前沿文献。
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主要亮点

 DATA 4 LLM 全生命周期框架（IaaS 概念）：引入“数据作为基础设施”（IaaS）理念，从数据处理（采

集、去重、过滤、增强）、存储（高效格式、分布式管理）到服务（RAG 后处理、prompt 压缩、数据溯源），

覆盖 LLM 应用各环节。

 LLM 4 DATA 实用场景广泛：系统回顾利用 LLM 自动化进行数据清理、结构化/非结构化数据分析、SQL

重写、系统调优和异常诊断等应用，展现 LLM 在数据工程中的潜力。

 大规模文献整理 + 开源生态支撑：涵盖 400+ 文献，梳理当前方法优劣，并附带 GitHub 资源仓库，为

学术与工程领域提供参考。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2505.18458
GitHub：https://github.com/weAIDB/awesome-data-llm
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论文十

TIIF-Bench: How Does Your T2I Model Follow Your Instructions?

日期

2025-06-02

内容提要

TIIF-Bench 是用于评估文本生成图像（T2I）模型是否精确执行指令的新基准，共包含 5000 条多难度、

多语义维度提示（包括简/长版本），以及专门评估“文字渲染”和“风格控制”的属性。作者还额外收录 100

条设计师级 prompt，并引入自动化评估机制，借助 VLM（如 GPT-4o）判别生成结果微小差别。大量实验

展示当前主流模型在基础属性控制表现尚可，但在关系布局、逻辑推理、文字渲染方面仍有明显不足。
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主要亮点

 大规模多维度指令数据：5000 条 prompt 显著覆盖语义空间，超过 90% 唯一性，远超以往 benchmark，

并提供短/长版本用于鲁棒性测试。

 新增文字渲染与风格控制维度：通过 OCR Recall 和 GNED 等指标评估模型在渲染文字和维持风格一致性

方面的能力，这是现有评测中较少关注的细节。

 自动化精细评估机制：利用 GPT-4o、QwenVL2.5 等 VLM 自动评分，与人类评价高度一致，极大提升评

测的可扩展性和可靠性。

相关链接

Paper：http://arxiv.org/abs/2506.02161v1
GitHub：https://a113n-w3i.github.io/TIIF_Bench/
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论文十一

Common Corpus: The Largest Collection of Ethical Data for LLM Pre-Training

日期

2025-06-02

内容提要

论文介绍 Common Corpus——全球规模最大的合规开源预训练语料库，约 2 万亿 tokens，仅包含公

共领域或具有可分发许可内容，并涵盖多语种、代码、科学文献、政府法律文本等。作者详细说明数据来源（如

OpenAlex、GitHub、公共政府文件等）、过滤策略、许可证管理、OCR 校正和有害内容剔除流程，以及数

据结构与文件组织。Current AI、Anthropic 等已采用该语料，大力推动合法合规的 LLM 开源训练生态。
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主要亮点

 迄今最大规模、具备合法许可的 2T tokens 语料：涵盖 1998B tokens，9 种主要语言与 33 个语言子集，

包含科学、代码、文化遗产等多种内容。

 细粒度许可证与可追溯性：对每个文档记录明确许可（CC- By, CC0, MIT 等），满足 EU AI Act 法规要求、

支持可追溯使用。

 全面的清洗与校正机制：包括 OCR 错误修正、有毒/低教育价值内容剔除、格式与拼写规范化，确保语料

高质与安全。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.01732
Data: https://huggingface.co/datasets/PleIAs/common_corpus
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论文十二

HaploOmni: Unified Single Transformer for Multimodal Video Understanding and Generation

日期

2025-06-03

内容提要

该文提出 HaploOmni，一种高效训练范式，用于构建统一的单一 Transformer 模型，具备图像与视频

的理解和生成能力。其核心在于融合预训练模型（包括 ViT、LLM 和 Diffusion Transformer）通过

“multimodal warmup”阶段进行初始化，之后采用统一调优策略。同时使用特征预缩放（feature pre-scaling）

和多模态 AdaLN（Multimodal AdaLN）解决跨模态兼容性问题。实验证明，在图像和视频理解与生成多个

基准上，HaploOmni 在性能和训练效率上均超过多种先进模型，且训练成本低廉。

23



主要亮点

 预训练模型融合的 warmup 时序：通过 depth-wise 划分，将视觉编码器、语言解码器、视觉解码器分

别初始化，再整体联合调优，实现高效迁移。

 跨模态兼容性创新：引入 feature pre-scaling 和 Multimodal AdaLN，有效提升训练稳定性及多模态表

示能力。

 统一模型性能强劲：在 SEEDBench、POPE、MVBench、VBench 等多个图像/视频理解及生成任务上，

HaploOmni 均优于已有单模型方案且低成本训练。

相关链接

Paper：http://arxiv.org/abs/2506.02975v1
GitHub：https://github.com/Tencent/HaploVLM
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论文十三

UniWorld-V1: High-Resolution Semantic Encoders for Unified Visual Understanding and Generation

日期

2025-06-03

内容提要

本论文提出 UniWorld- V1，一种利用高分辨率语义编码器构建的统一视觉理解与生成框架。作者观察到

GPT- 4o- Image 在图像操作任务中更依赖于语义编码器而非传统 VAE，因而采用来自强大视觉语言模型的

语义特征，这是 UniWorld- V1 的核心能力来源。该框架仅使用约 270 万标注数据训练，即可在图像理解、

生成与编辑多个任务上达到巨型模型级别性能，同时保持算力与数据的高效性。相关模型权重、训练与评估代

码均已开源，便于社区复现与扩展。
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主要亮点

 语义编码器替代 VAE：通过实验证明，语义编码器（contrastive semantic encoders）比传统 VAE 更适

合作为图像操作任务的特征基础。

 统一视觉理解与编辑能力：在 WISE 语义理解基准、ImgEdit-Bench 编辑测试中表现优异，对比开源和

GPT- 4o- Image 均实现竞争表现。

 轻量训练数据 & 全开源：仅使用 2.7M 样本训练，且发布全套代码与模型，促进研究者快速构建与复用该

框架。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.03147
GitHub：https://github.com/PKU-YuanGroup/UniWorld-V1
Data: https://huggingface.co/datasets/LanguageBind/UniWorld-V1
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论文十四

Multi-timescale reinforcement learning in the brain

日期

2025-06-04（Nature 录用论文）

内容提要

本文系统探讨了大脑中是否存在“多时间尺度强化学习（multi-timescale RL）”的机制，并提出该机制

在生物与人工智能中均具有重要意义。作者首先从理论与仿真实验出发，证明引入多种 discount factor（折

扣因子）可以有效分离奖励的时间与幅度信息，使得学习更稳健并能更好适应不确定环境。随后通过实验证据

表明，小鼠中脑多巴胺神经元在两种行为任务中的反应可被多个折扣因子所建模，不同神经元具有稳定的个体

化时间偏好，提示大脑确实以“多时间尺度”的方式编码未来奖励。这一发现不仅可解释多巴胺信号中的异质

性，也为解释人类行为中的非指数型折扣现象提供了神经机制基础，并对设计更高效的 RL 算法提出了启发。

3227



主要亮点

 首次提出多巴胺神经元编码多时间尺度误差信号（Vector TD Error）：挑战经典 TD 理论中单折扣因子的

设定，实验证明个体神经元具有稳定而多样化的折扣时间常数，这种“异质性”是神经系统自然实现非指数折

扣的机制。

 Laplace 解码结构揭示奖励时间表征能力：利用逆拉普拉斯变换（Z-transform），作者从神经元群体响应

中成功还原奖励发生的时间分布，表明多时间尺度编码可支持对未来事件精准预测，而非仅依赖总价值估计。

 建立生物 RL 与分布式 RL 理论的桥梁：论文显示多个单元的指数型折扣组合可表现出类似超曲线

（hyperbolic）的全局行为，从而解释动物行为中常见的“短期冲动+长期谨慎”决策逻辑，也对未来 RL 算

法的设计具有实用参考价值。

相关链接

Paper：https://www.nature.com/articles/s41586-025-08929-9
GitHub：https://github.com/pablotano8/multi_timescale_RL
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论文十五

OpenThoughts: Data Recipes for Reasoning Models

日期

2025-06-04

内容提要

OpenThoughts 项目针对可公开获取训练数据不足的问题，设计并发布了一套开放式“推理模型数据配

方”。作者构建了适配数学、科学及代码推理的结构化数据集，并搭建训练流，用以评估数据选择策略的影响。

基于这些策略，构建了 OpenThinker3-7B 模型，超越其他同规模开源推理模型。
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主要亮点

 开放式训练数据配方：系统构建和发布面向推理任务的训练数据流程，方便社区复现。

 OpenThinker3- 7B 模型突破：模型在数学与代码推理 benchmark 中展现领先性能，表明数据驱动提升

路径具有大潜力。

 社区友好资源开放：包括训练逻辑、数据、模型权重均可获取，促进推理模型生态发展。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.04178
GitHub：https://github.com/open-thoughts/open-thoughts
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论文十六

Towards LLM-Centric Multimodal Fusion: A Survey onIntegration Strategies andTechniques

日期

2025-06-05

内容提要

随着多模态任务的复杂化，以 LLM 为中心的多模态融合范式（LLM-centric fusion）逐渐成为主流。本文

系统回顾了视觉、语音、视频等模态如何与大语言模型协同工作的融合策略，依据信息流的交汇位置将其划分

为三类：早期融合（输入级别整合）、中期融合（语义嵌入对齐）、后期融合（结果级别合并）。此外，文章

还讨论了跨模态通信机制、联合训练与解耦训练策略，并强调“对齐瓶颈”在多模态生成与推理中的影响。作

者指出，多模态融合的未来方向应加强结构对齐、模态自适应调控与高效训练机制。
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主要亮点

 系统归纳三类融合范式：清晰描述 early/mid/late fusion 机制，解析其适用场景与技术优劣。

 强调跨模态通信机制设计：介绍跨注意力、门控机制与控制 token 等常用交互手段。

 提供多维度评估框架：提出以 representation capacity、reasoning ability、extensibility 为核心的评估

体系。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2506.04788
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论文十七

Qwen3 Embedding: Advancing Text Embedding and Reranking Through Foundation Models

日期

2025-06-05

内容提要

本文提出 Qwen3 Embedding 系列，基于 Qwen3 大规模基础模型，通过多阶段训练流程（大规模无监

督预训练 + 高质量有监督微调），实现了在文本嵌入与重排序任务上的显著提升。实验覆盖多语种文本理解

与信息检索任务，证明其在多项基准上效果优于前代 GTE-Qwen 系列。
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主要亮点

 多阶段训练流程：结合无监督预训练与有监督微调，大幅提升嵌入质量与泛化能力。

 多语种兼容性极强：在不同语言场景下展现稳定效果，适用于跨语言检索与理解。

 重排序性能领先：在 reranking 任务上优于前代模型，是信息检索系统的理想升级。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.05176
GitHub：https://github.com/QwenLM/Qwen3-Embedding
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论文十八

A Survey on Sparse Autoencoders: Interpreting the Internal Mechanisms of Large Language Models

日期

2025-06-06

内容提要

大型语言模型（LLMs）的内部机制因高度复杂性而难以解释，而稀疏自动编码器（SAEs）通过学习过完

备的稀疏表示，将 LLMs 中叠加的多语义特征解耦为可解释的单元，成为机制解释的重要方法。本文全面综述

SAEs 在 LLM 解释中的应用，主要贡献包括：技术框架：涵盖 SAE 的基础架构（编码器、解码器、损失函

数）、改进变体（如 Gated SAE、TopK SAE）及训练策略（层组训练、特征对齐）。解释方法：基于输入的

MaxAct、PruningMaxAct 方法通过激活文本分析特征语义，基于输出的 VocabProj、MutInfo 方法通过词

嵌入映射实现解释。评估指标：结构指标（重构误差、稀疏度）和功能指标（单语义性、鲁棒性）结合，形成

全面评估体系。实际应用：SAEs 用于模型引导（如毒性控制、情感 steering）和行为分析（如幻觉机制、上

下文学习解析），并展现出在概念解耦和模型操控中的潜力。
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主要亮点

 多维度技术框架整合：系统梳理 SAE 的基础架构与改进路径，包括编码器激活函数优化（如 JumpReLU、

ProLU）和训练策略创新（如 BatchTopK、端到端训练），形成从理论到实践的完整技术链条。

 双向解释方法体系：构建 “输入激活 - 输出映射” 双向解释框架，既通过文本激活模式挖掘特征语义（如

MaxAct），又通过词嵌入关联实现语义对齐（如 VocabProj），提升解释的全面性。

 功能导向的评估与应用：提出结构与功能结合的评估指标（如稀疏探针、因果影响分析），并验证 SAEs 在

模型行为操控（如拒绝有害输出、提取任务特征）中的实际效果，推动机制解释向应用落地。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2503.05613
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论文十九

The Illusion of Thinking: Understanding the Strengths and Limitations of Reasoning Models via the Lens of

Problem Complexity

日期

2025-06-07

内容提要

文章对大型推理模型（LRM）的“思考过程”能力进行了系统评估，发现其在简单环境中生成

chain- of- thought 思路时性能优异，但在面对复杂规划或多步推理问题时会出现“准确性崩塌”。当前评

测过度依赖最终答案准确率，而忽视问题复杂度对思维链质量的影响。作者通过在控制难度的拼图任务环境中

测试，多角度揭示 LRM 在精确计算和推理一致性方面的系统性偏差。
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主要亮点

 首个复杂度敏感评估框架：基于可控规划拼图设计标准化任务，有助区分模型在低／中／高难度下的思考质

量差异。

 揭示“推理崩塌”现象：模型在中等/高复杂度任务上准确率显著滑坡，表明 chain- of- thought 并非万

能，尤其在细节推理与精确运算中易出错。

 对评测范式的警示：强调评估不应仅关注最终答案，还需分析思维路径质量，建议未来加入复杂度标记与过

程度量，从而全面提升 LRM 推理能力评估体系。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.06941
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论文二十

MAGNET: A Multi-agent Framework for Finding Audio-Visual Needles by Reasoning over Multi-Video

Haystacks

日期

2025-06-08

内容提要

该文介绍了 MAGNET，一个多智能体检索系统，专门用于在大量视频中寻找音视频结合的关键片段，以

回答复杂查询。作者提出 AVHaystacksQA 基准，包含 3100 个跨视频问答对，并提出 StEM 和 MTGS 两

种新评估指标，衡量音视频片段的时序对齐与定位准确度。实验显示 MAGNET 在 BLEU@4 和 GPT 自动评

分中分别相对提升了 89% 和 65%，展示了跨视频检索+推理的强大能力。

39



主要亮点

 AVHaystacksQA 全新多视频音视频基准：提供跨视频检索与时序对齐挑战，模拟真实场景。

 多智能体检索 + 多模态融合架构：结合专用 audio/video 编码器，通过多智能体分工协作实现片段定位

与融合。

 显著提升性能指标：在 BLEU@4 和 GPT 评价中，分别实现约 89% 与 65% 的相对增益，远超常规模型。

相关链接

Paper：http://arxiv.org/abs/2506.07016v1
GitHub：https://schowdhury671.github.io/magnet_project/
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论文二十一

CoCoA-Mix: Confusion-and-Confidence-Aware Mixture Model for Context Optimization

日期

2025-06-09

内容提要

CoCoA- Mix 针对文本 prompt 调优中的上下文优化，提出了一种新的混合模型，该模型通过混合多个

子模型预测并根据“混淆”与“置信度”动态调整权重。引入 confusion-aware loss 提升分类边界区分度，

并利用 confidence-aware 权重增强优化效果。实验证明，该方法在 few-shot 上下文调优中，能更快收敛

并提升最终性能。
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主要亮点

 混淆感知损失（CoA-loss）：通过动态调整混淆类别间边界，提高 prompt specificity。

 置信度权重机制：根据预测信度，为子模型动态分配组合权重，提升整体鲁棒性。

 Few-shot 上下文调优效果显著：方法在少样本环境下训练更快、更准确，具备较强适用性。

相关链接

Paper：http://arxiv.org/abs/2506.07484v1
GitHub：https://github.com/url-kaist/CoCoA-Mix
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论文二十二

Diffuse and Disperse: Image Generation with Representation Regularization

日期

2025-06-10

内容提要

本文提出了一种新颖的图像生成训练正则化策略——Dispersive Loss，以提升扩散模型的表征能力与生成

多样性。作者发现，当前扩散模型尽管能生成高质量图像，但潜在表示往往集中度过高，缺乏区分性。为此，

文章引入了基于 representation space 的散布性度量（representation dispersion），鼓励不同图像在编码

空间中的表示具有更大的距离，从而提升生成样本的多样性与细节还原能力。该方法可作为 plug-and-play 模

块，灵活集成至现有各类扩散模型中。在多个 benchmark（如 ImageNet-64、CIFAR-10、LSUN）上验证，

其能系统性提升 FID 分数，并增强图像细节表现与特征覆盖。
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主要亮点

 提出“Dispersive Loss” 正则项：该项直接作用于潜在空间，增强表示的区分性，有效减少生成样本间的

“趋同崩溃”。

 模型无关、训练友好：作为 plug-and-play 模块，可轻松集成进现有任意扩散架构，如 DDPM、EDM、

Stable Diffusion，训练成本小幅增加但收益显著。

 兼顾质量与多样性提升：在 ImageNet、CIFAR 等多个数据集上显著优化 FID、KID 和 LPIPS，生成图

像更具结构细节和语义多样性。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.09027
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论文二十三

Physical restoration of a painting with a digitally constructed mask

日期

2025-06-11（Nature 录用论文）

内容提要

本文提出了一种将数字生成技术与传统修复相结合的新方法，用于对油画表面严重损坏区域进行物理修复。

研究团队选取一幅 15 世纪晚期大师马德里致敬大师（Master of the Prado Adoration）作品，共计处理 5,612

个损失区域，面积达 66,205 mm²，涉及 57,314 种颜色。他们利用数字模拟技术生成色彩精准的修复图层，

采用可逆聚合膜进行双层掩模打印，并将其物理贴附于原作，整个过程用时约 3.5 小时，比传统人工修复快 66

倍。该方法严格遵守绘画修复伦理原则，并提供了高拟合度的视觉效果，同时保持材料可逆性与保存安全性。
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主要亮点

 创新型数字掩模修复手段：首次将数字图像重建与物理掩模贴附结合，实现高精度可逆修复，突破传统人工

局限性。

 效率提升显著：3.5 小时完成修复，比手工耗时少 66 倍，大幅降低成本并提高可操作性。

 符合保护伦理标准：数字掩模设计时贯彻绘画修复伦理，包括材料可逆性与原作保护，实现“无损”美学改

复。

相关链接

Paper：https://www.nature.com/articles/s41586-025-09045-4
GitHub：https://codeocean.com/capsule/0882403/tree
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论文二十四

Future of Work with AI Agents: Auditing Automation and Augmentation Potential across the U.S. Workforce

日期

2025-06-11

内容提要

复合 AI 系统（AI 代理）的崛起引发了劳动力市场变革，但学界缺乏系统性认知。本文提出新型审计框架，

通过音频增强访谈和人类自主性量表（HAS），结合 1500 名劳动者偏好与 AI 专家对 844 项任务的评估，

构建 WORKBank 数据库。研究将任务划分为自动化 “绿灯 / 红灯区”“研发机会区”“低优先级区”，揭

示职业间 HAS 差异及人类技能从信息型向人际型的转型趋势，强调 AI 发展需匹配人类需求。
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主要亮点

 创新框架与数据库：融合音频访谈和 HAS 量表，基于 O*NET 构建含 104 个职业、844 项任务的

WORKBank，整合劳动者偏好与技术评估数据。

 任务四象限分类：按需求与技术能力将任务分为四类，突破 “自动化与否” 的二元思维，明确 AI 研发的

机会与挑战。

 职业差异与技能转型：发现各职业对人类参与的需求差异，首次提出 AI 整合可能推动人类核心技能向人际

交往能力转变。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.06576
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论文二十五

Ming-Omni: A Unified Multimodal Model for Perception and Generation

日期

2025-06-11

内容提要

Ming-Omni 是一个统一的多模态模型，能够处理图像、文本、音频和视频，同时在语音和图像生成方面

表现出较强的能力。该模型采用专用编码器从不同模态提取标记，然后通过配备新提出的特定模态路由器的

MoE 架构 Ling 进行处理。这种设计使单个模型能够在统一框架内高效处理和融合多模态输入，从而无需单

独的模型、特定任务的微调或结构重新设计即可完成各种任务。Ming-Omni 超越了传统的多模态模型，支持

音频和图像生成。这是通过集成用于自然语音的高级音频解码器和用于高质量图像生成的 Ming-Lite-Uni 实

现的，这也使模型能够进行上下文感知聊天、执行文本到语音转换以及进行多种图像编辑。实验结果表明，

Ming-Omni 为跨所有模态的统一感知和生成提供了强大的解决方案。值得注意的是，Ming-Omni 是首个在

模态支持方面与 GPT-4o 匹配的开源模型，相关团队发布了所有代码和模型权重，以鼓励社区进一步的研究

和开发。
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主要亮点

 统一多模态处理框架：通过专用编码器和 MoE 架构 Ling，结合特定模态路由器，实现图像、文本、音频、

视频的统一处理与融合，无需针对不同任务单独调整模型结构。

 跨模态生成能力拓展：集成先进音频解码器与 Ming-Lite-Uni，支持自然语音合成、文本转语音及高质量图

像生成与编辑，突破传统多模态模型以感知为主的局限。

 开源与模态支持领先性：作为首个在模态支持上匹配 GPT-4o 的开源模型，公开所有代码与权重，为多模

态研究提供可复用的基础框架，推动领域技术发展。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.09344
GitHub：https://github.com/inclusionAI/Ming/tree/main
Project: https://lucaria-academy.github.io/Ming-Omni/
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论文二十六

V-JEPA 2: Self-Supervised Video Models Enable Understanding, Prediction and Planning

日期

2025-06-11

内容提要

现代人工智能的核心挑战之一是通过观察学习理解世界并采取行动。本文提出一种自监督学习方法，将互

联网规模的视频数据（超 100 万小时）与少量机器人交互轨迹数据结合，开发出能理解、预测和规划物理世

界的模型 V-JEPA 2。该模型先在无动作条件下预训练联合嵌入预测架构，在动作理解任务

（Something-Something v2，top-1 准确率 77.3%）和人类动作预测（Epic-Kitchens-100，recall-at-5 达

39.7%）中超越传统任务专用模型。进一步将 V-JEPA 2 与大型语言模型对齐后，其 80 亿参数规模在视频问

答任务中表现突出（如 PerceptionTest 得分 84.0、TempCompass 76.9）。此外，通过对 V-JEPA 2 进行

潜在动作条件后训练（V-JEPA 2-AC），仅用 Droid 数据集 62 小时未标注机器人视频，即可在 Franka 机

械臂上实现零样本物理规划，完成基于图像目标的物体拾取放置，且无需特定环境数据收集或任务奖励。该研

究证明，结合网络规模自监督数据与少量机器人交互数据，可构建具备物理世界规划能力的通用世界模型。
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主要亮点

 海量无标签视频预训练构建通用世界模型：V- JEPA 2 在超过 100 万小时互联网视频上进行自监督训练，

显著提升视频理解与预测能力，无需任何动作监督信号。

 多任务卓越性能：在运动理解（Something- Something v2）、人类动作预测（Epic- Kitchens- 100）、

视频问答（PerceptionTest、TempCompass）等多个评测中均达到或超越任务专用模型的水平。

 零样本机器人规划与执行能力：通过少量无标签机器人视频后训练出的 V- JEPA 2- AC 可手臂零样本部署，

完成图像目标下的抓取与放置，展示了从视觉到机器人行动的闭环潜力。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.09985
GitHub：https://github.com/facebookresearch/vjepa2
Model: https://huggingface.co/collections/facebook/v-jepa-2-6841bad8413014e185b497a6
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论文二十七

Self-Adapting Language Models

日期

2025-06-12

内容提要

大型语言模型（LLMs）功能强大但结构静态，缺乏针对新任务、知识或示例自适应调整权重的机制。为此，

本文提出自适应性语言模型框架 SEAL（Self-Adapting LLMs），其核心在于使 LLM 能够通过生成自身微调

数据和更新指令实现自我适应：给定新输入时，模型生成 “自我编辑” 内容，可包括信息重组、优化超参数

指定或调用工具进行数据增强与基于梯度的更新，且这些自我编辑通过监督微调（SFT）带来持久的权重更新，

实现长效适应。为训练模型生成有效自我编辑，研究采用强化学习循环，将更新后模型的下游任务表现作为奖

励信号。不同于依赖独立适应模块或辅助网络的先前方法，SEAL 直接利用模型自身生成内容控制适应过程。

知识整合和少样本泛化实验表明，SEAL 向具备自主适应能力的语言模型迈出了有前景的一步，相关网站和代

码已公开。
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主要亮点

 自我生成适应机制：首创由模型自主生成微调数据与更新指令的 “自我编辑” 模式，通过重组信息、指定

超参数或调用工具实现动态权重更新，突破传统 LLM 静态架构限制。

 强化学习驱动的自编辑训练：以模型下游任务性能为奖励信号构建 RL 循环，使 SEAL 能自主优化自我编

辑策略，实现适应过程的端到端闭环优化，无需人工标注或预设规则。

 无额外模块的轻量级适应框架：直接利用 LLM 自身生成能力控制适应流程，无需集成独立适应模块或辅助

网络，在知识融入与少样本泛化任务中展现高效自主学习潜力。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.10943
GitHub：https://github.com/Continual-Intelligence/SEAL
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论文二十八

A Survey of Generative Categories and Techniques in Multimodal Large Language Models

日期

2025-06-13

内容提要

本文系统综述了多模态大语言模型（MLLM）中的生成任务，首次从任务形式、建模目标与融合技术三个

维度提出分类体系。文章不仅梳理了文本到图像、图像到文本、视频生成、语音合成等常见任务，还深入解析

了各类生成机制的建模流程，如扩散模型、变分自编码器、因果 Transformer 等。同时，从表示对齐、生成多

样性、控制能力、泛化性和鲁棒性五个指标对比主流方法性能优劣。作者指出，尽管当前 MLLM 在感知与生成

方面取得突破，但控制性弱、模态不对齐和评价标准模糊仍是瓶颈。
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主要亮点

 多角度构建 MLLM 生成技术图谱：从“生成内容”和“生成手段”两个视角，重新定义 MLLM 研究空间。

 提出评估 MLLM 生成能力的五大维度：提供结构化评价框架，涵盖 fidelity、diversity、alignment、control

和 generalization。

 跨模态技术融合趋势总结清晰：涵盖 Prompt 调优、多模态扩散、跨模态迁移等热点方向，为后续研究提供

明确路线图。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2506.10016
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论文二十九

A Comprehensive Survey of Deep Research: Systems, Methodologies, and Applications

日期

2025-06-14

内容提要

本综述探讨了快速发展的深度研究（Deep Research）系统领域，这类人工智能应用通过集成大型语言模

型、高级信息检索和自主推理能力，实现复杂研究工作流的自动化。作者分析了 2023 年以来涌现的 80 多个

商业及非商业实现，包括 OpenAI/Deep Research、Gemini/Deep Research、Perplexity/Deep Research 及

众多开源方案，提出了一种新的分层分类法，从基础模型与推理引擎、工具利用与环境交互、任务规划与执行

控制、知识合成与输出生成这四个基础技术维度对系统进行分类。文中探讨了这些系统在学术、科学、商业和

教育应用中的架构模式、实现方法及领域特定适配，分析显示当前实现虽具备显著能力，但在信息准确性、隐

私、知识产权和可访问性方面存在技术与伦理挑战。综述最后指出了高级推理架构、多模态集成、领域专业化、

人机协作和生态系统标准化等有前景的研究方向，这些方向可能塑造这一变革性技术的未来发展。该综述通过

提供理解深度研究系统的综合框架，为 AI 增强知识工作的理论理解和更强大、负责任且可访问的研究技术的

实际发展做出了贡献。
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主要亮点

 全面的分层分类体系：提出基于基础模型、工具交互、任务规划和知识合成的四维分层分类法，系统梳理了

80 余个 Deep Research 系统的技术架构，为领域研究提供了统一的分析框架。

 多维度应用与挑战剖析：覆盖学术、科学、商业等多领域应用案例，深入分析信息准确性、隐私伦理等现实

挑战，揭示当前技术在实际落地中的关键障碍。

 前瞻性研究方向展望：指出高级推理架构、多模态融合等人机协作模式及生态标准化等未来发展方向，为推

动 Deep Research 系统技术演进提供了明确路径。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.12594
GitHub：https://github.com/scienceaix/deepresearch
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论文三十

MiniMax-M1: Scaling Test-Time Compute Efficiently with Lightning Attention

日期

2025-06-16

内容提要

MiniMax-M1 是全球首个开源的大规模混合注意力推理模型，采用混合专家（MoE）架构与 Lightning

Attention 机制，总参数 4560 亿，单 token 激活 459 亿参数。模型原生支持 100 万 token 上下文长度

（为 DeepSeek R1 的 8 倍），借助 Lightning Attention 实现测试时计算效率优化 —— 生成 10 万

token 时 FLOPs 消耗仅为 DeepSeek R1 的 25%。模型通过大规模强化学习（RL）训练，结合新型 CISPO

算法（通过裁剪重要性采样权重稳定训练），在 512 个 H800 GPU 上仅用 3 周完成全流程训练，成本约

53.47 万美元。实验表明，MiniMax-M1 在软件工程（SWE-bench）、代理工具使用（TAU-bench）和长

上下文理解（OpenAI-MRCR）等任务中表现突出，其中 80K 版本在长上下文场景下超越 OpenAI o3 和

Claude 4，且在数学推理、代码生成等基准测试中媲美或优于 DeepSeek-R1、Qwen3-235B 等开源模型。
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主要亮点

 混合架构与高效注意力设计：融合 MoE 与 Lightning Attention，通过线性复杂度注意力机制突破传统

Transformer 的二次计算瓶颈，实现百万级上下文处理能力，同时降低长序列生成的 FLOPs 消耗。

 CISPO 算法提升 RL 效率：提出新型 RL 算法 CISPO，通过裁剪重要性采样权重而非 token 更新，避免

低概率但关键推理 token 的梯度丢失，相较 DAPO 实现 2 倍训练加速，保障长链推理能力的稳定进化。

 长上下文任务与多领域优势：在 100 万 token 上下文场景中性能领先，尤其在软件工程（代码修复、测

试用例生成）和代理工具交互任务中表现突出，且通过动态数据筛选和分段长度扩展策略，解决长序列训练中

的模式崩塌问题。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.13585
GitHub：https://github.com/MiniMax-AI/MiniMax-M1
Model: https://huggingface.co/collections/MiniMaxAI/minimax-m1-68502ad9634ec0eeac8cf094
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论文三十一

Essential-Web v1.0: 24T tokens of organized web data

日期

2025-06-17

内容提要

语言模型的技能与知识获取高度依赖数据，但大规模、结构良好的预训练数据集缺失导致数据处理成本高

且难以获取。本文介绍 Essential-Web v1.0，这是一个包含 24 万亿 token 的数据集，每篇文档均按主题、

格式、内容复杂度和质量等 12 类分类体系进行标注。分类标签由 EAI-Distill-0.5b（一个经过微调的 5 亿参

数模型）生成，其标注一致性与 Qwen2.5-32B-Instruct 相比误差在 3% 以内。仅通过 SQL 式过滤，该数

据集在数学（较 SOTA 提升 - 8.0%）、网页代码（+14.3%）、STEM（+24.5%）和医疗（+8.6%）等领域

可生成具有竞争力的网络精选数据集。Essential-Web v1.0 已在 HuggingFace 平台发布。
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主要亮点

 超大规模结构化数据集：构建了包含 24 万亿 token 的 Web 数据集，通过 12 类分类体系对文档进行系

统标注，覆盖主题、格式、质量等多维度特征，为语言模型训练提供了标准化的数据基础。

 轻量级模型实现高效标注：使用 5 亿参数的 EAI-Distill-0.5b 模型完成标注，标注一致性接近 320 亿参

数的 Qwen2.5 模型，在保证准确性的同时大幅降低了计算资源消耗。

 多领域数据筛选能力：通过简单的 SQL 式过滤，可针对性提取数学、代码、STEM、医疗等专业领域的高

质量数据，部分领域性能超越现有 SOTA 数据集，展现了数据处理的灵活性与实用性。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.14111
Dataset: https://huggingface.co/datasets/EssentialAI/essential-web-v1.0
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论文三十二

From Bytes to Ideas: Language Modeling with Autoregressive U-Nets

日期

2025-06-17

内容提要

当前语言模型的分词（如 BPE）采用固定粒度，构建静态词表后限制了模型处理数据的灵活性及预测范围。

本文提出一种自回归 U-Net 模型，可在训练过程中动态学习嵌入 tokens。该模型直接读取原始字节数据，

先将其聚合成词语，再组合为双词、四词等，实现对序列的多尺度表征。深层网络需预测更长远的语义（如未

来几个词），聚焦宏观语义模式；浅层则处理细节信息。实验表明，经精心调优预训练计算量后，浅层层级性

能可媲美强 BPE 基线，深层层级展现出良好潜力。由于分词过程嵌入模型内部，该系统既能处理字符级任务，

也能在低资源语言间传递知识。
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主要亮点

 动态分词机制突破固定粒度：摒弃 BPE 等静态分词方式，通过自回归 U-Net 实现从字节到词语的动态聚

合，使模型能自适应不同尺度的语义单元，提升处理文本的灵活性。

 多尺度层级语义表征：网络结构分层处理文本 —— 浅层关注字节级细节，深层捕捉跨词语义关联，形成从

微观到宏观的层级化理解，优化长序列预测能力。

 跨任务与语言迁移能力：将分词逻辑融入模型内部，同一系统可兼容字符级任务（如低资源语言处理），避

免传统分词在跨语言场景下的知识割裂问题。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.14761
GitHub：https://github.com/facebookresearch/lingua/tree/main/apps/aunet
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论文三十三

Revisiting Reinforcement Learning for LLM Reasoning from A Cross-Domain Perspective

日期

2025-06-17

内容提要

本论文重新审视了强化学习（RL）在大型语言模型推理能力提升中的作用，构建了一个跨任务跨领域的

benchmark：Guru，覆盖六大领域（如数学、代码、逻辑、常识等）。通过比较 RL 微调前后在不同任务上的

表现，作者发现 RL 确实可提升 LLM 的“推理连贯性”与“结构表达力”，但跨领域迁移效果有限。进一步的

分析揭示了 RL 对于不同任务的“过拟合”趋势，以及如何通过 prompt 工程、混合训练等方式增强泛化性。
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主要亮点

 提出 Guru Benchmark：覆盖六大领域、百余推理任务，支持评估 RL 策略在复杂 reasoning 中的稳定

性与泛化能力。

 首次分析 RL 在推理上的迁移限制：发现 RL 提升通常在领域内有效，在跨领域任务上常出现性能回退。

 给出优化建议与策略组合：结合 RLHF、prompt modulation、multi-task mix 等手段提升跨领域泛化能

力，为后续推理增强研究提供基础。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.14965
GitHub：https://github.com/LLM360/Reasoning360
Project：https://guru-reasoning.github.io
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论文三十四

Show-o2: Improved Native Unified Multimodal Models

日期

2025-06-18

内容提要

本文提出改进的原生统一多模态模型 Show-o2，其基于 3D 因果变分自动编码器（VAE）空间，通过空

间 - 时间融合双路径构建统一视觉表示，实现图像和视频模态的可扩展性，同时利用自回归建模和流匹配分别

处理语言和视觉生成任务。两阶段训练策略先通过图像 - 文本和视频 - 文本数据预训练流头以学习视觉生成

能力，再用高质量多模态数据微调全模型以保留语言知识。实验表明，Show-o2 在多模态理解（如 MME、

GQA）和视觉生成（如 GenEval、DPG-Bench）基准上性能超越现有模型，且支持混合模态生成和视频生成，

代码与模型已开源。
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主要亮点

 3D 因果 VAE 与双路径融合的统一表征：通过 3D 因果 VAE 提取图像 / 视频潜在特征，结合语义层和

投影器的双路径架构，实现高维语义与底层特征的空间 - 时间融合，使模型同时捕捉视觉语义和结构细节，支

持图像与视频模态的统一处理。

 两阶段训练保留语言知识并增强视觉生成：首阶段聚焦流头、投影器等组件训练，利用 66M 图像 - 文本

对学习视觉生成；次阶段用 9M 多模态理解数据和 16M 生成数据微调全模型，避免大规模文本语料导致的

语言能力退化。

 多模态任务的领先性能与泛化性：在多模态理解任务中，7B 参数模型超越 14B 参数的 TokenFlow-XL；

视觉生成上，1.5B 模型在 DPG-Bench 整体得分 85.02，7B 模型进一步提升至 86.14，且支持视频生成和

混合模态叙事。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.15564
GitHub：https://github.com/showlab/Show-o

论文三十五

Unsupervised pretraining in biological neural networks

日期

2025-06-18

内容提要

本文探讨了生物神经网络中的无监督预训练机制。研究人员通过记录小鼠在执行视觉辨别任务及无奖励暴

露期间初级视觉皮层（V1）和高级视觉区域（HVAs）的神经元活动（最多同时记录 90,000 个神经元），发

现任务学习后的神经变化在无奖励暴露组中也普遍存在，表明神经可塑性主要由无监督学习驱动，且在内侧

HVAs 中最为显著，遵循视觉而非空间学习规则。仅在任务组的前侧 HVAs 中发现与奖励预测相关的信号，

可能涉及监督学习。行为实验证实，无监督预训练可加速后续任务学习，验证了无监督学习对视觉表征的基础

作用。
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主要亮点

 无监督学习主导视觉皮层神经可塑性：任务学习引发的神经变化在无奖励暴露组中高度复制，内侧 HVAs 的

神经元选择性增强，且编码遵循视觉特征（如 “叶状”“圆形”）而非空间位置，表明无监督学习是视觉表征

形成的基础机制。

 前侧 HVAs 的奖励预测信号特异性：仅在任务组的前侧 HVAs 中发现随奖励预期增强的神经元活动，其

动态变化先于舔舐行为，且与视觉刺激的奖励 valence 相关，揭示监督学习信号的区域特异性。

 无监督预训练加速行为学习：经过自然图像无监督预训练的小鼠，在后续奖励任务中学习速度显著快于未预

训练组或光栅预训练组，证明无监督学习能优化视觉表征，提升任务学习效率。
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相关链接

Paper：https://www.nature.com/articles/s41586-025-09180-y.pdf

论文三十六

Howmuch do language models memorize?

日期

2025-06-19

内容提要

文中提出全新方法量化语言模型对数据点的记忆程度，并将“非预期记忆”（memorization）与“泛化”

（generalization）明确区分。研究揭示模型在训练后期倾向于不恰当记忆训练集，拼接过拟合与泛化的关系

有助判断模型安全性与隐私风险。
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主要亮点

 记忆 vs 泛化 区分清晰：提出细致测度，帮助理解模型本质记忆行为。

 新测量方法设计：通过量化评估示例级别记忆，具备普适适用性。

 强化模型安全意识：研究结果对训练框架及隐私防护提供重要参考。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2505.24832
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论文三十七

Drag-and-Drop LLMs: Zero-Shot Prompt-to-Weights

日期

2025-06-19

内容提要

现代参数高效微调（PEFT）方法（如 LoRA）虽降低了大语言模型（LLMs）的定制成本，但每个下游任

务仍需独立优化。本文提出 Drag-and-Drop LLMs（DnD），这是一种提示条件参数生成器，通过将少量未

标记任务提示直接映射到 LoRA 权重更新，消除了逐任务训练需求：轻量级文本编码器将提示批次蒸馏为条件

嵌入，再通过级联超卷积解码器转换为完整 LoRA 矩阵。在多样化的提示 - 检查点对中训练后，DnD 可在

秒级生成任务特定参数，实现了比完整微调低 12,000 倍的开销，在未见的常识推理、数学、编码和多模态基

准上较最强训练 LoRA 平均提升 30% 性能，且无需目标数据或标签即可实现跨域泛化，证明提示条件参数

生成是替代基于梯度适配的可行方案。
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主要亮点

 零样本提示到权重的参数生成框架：首创 DnD 机制，通过文本编码器与超卷积解码器的级联设计，将任务

提示直接转换为 LoRA 权重，无需任何目标任务数据或训练过程，突破传统 PEFT 需逐任务优化的限制。

 极致效率与性能增益：相比完整微调实现 12,000 倍的开销降低，参数生成时间压缩至秒级，同时在多领域

基准上超越最强训练 LoRA 模型 30% 平均性能，兼顾效率与效果。

 跨域泛化与零样本适应性：无需接触目标任务数据或标签，即可通过提示映射实现跨常识推理、数学、编码

等领域的参数定制，展现出通用的任务适配能力，为 LLMs 快速专业化提供新范式。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.16406
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论文三十八

Machine Mental Imagery: Empower Multimodal Reasoning with Latent Visual Tokens

日期

2025-06-20

内容提要

视觉语言模型（VLMs）虽擅长多模态理解，但其纯文本解码方式限制了视觉想象任务表现，而现有图像生

成预训练方法又会损害推理能力。受人类通过心理意象（即构建和操作简化视觉线索而非完整图像）进行推理

的启发，本文提出 Machine Mental Imagery 框架 Mirage，通过在 VLM 解码过程中融入潜在视觉令牌

（latent visual tokens）实现多模态推理 —— 当模型选择 “视觉思考” 时，将隐藏状态转换为紧凑的视觉

嵌入并追加到上下文中，形成无需像素级图像生成的推理轨迹。训练采用两阶段策略：首阶段通过蒸馏真实图

像嵌入监督潜在令牌，次阶段仅用文本监督使潜在轨迹与任务目标对齐，再通过强化学习进一步优化。实验表

明，Mirage 在 VSP 空间规划、Blink-Jigsaw 拼图、SAT 空间关系等多基准任务上显著优于纯文本基线及

Anole、MVoT 等统一模型，证明了无需显式图像生成即可增强多模态推理的能力。
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主要亮点

 轻量化多模态推理机制：摒弃传统 VLM 依赖像素级图像生成的模式，通过插入压缩的潜在视觉令牌（如平

均池化后的图像嵌入）模拟人类心理意象，以低计算成本保留关键视觉语义，使模型专注于推理逻辑而非图像

合成。

 双阶段训练与 RL 协同优化：首阶段将潜在令牌锚定至视觉子空间以确保语义准确性，次阶段放松约束使其

自适应任务目标，结合 GRPO 强化学习优化推理轨迹，在 VSP 空间规划任务中较纯文本基线提升 11% 准

确率，验证了训练策略对推理能力的强化。

 潜在令牌的语义表征与泛化性：t-SNE 可视化显示，潜在令牌聚类既贴近真实视觉嵌入又具备任务适应性，

在 Qwen2.5-VL 3B 等小模型上仍实现 5%-10% 性能提升，且生成的推理轨迹可解释性强，如在拼图任务中

能捕捉边缘连续性等视觉线索。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2506.17218
GitHub：https://github.com/UMass-Embodied-AGI/Mirage
Project: https://vlm-mirage.github.io/

论文三十九

Virtual Community: An Open World for Humans, Robots, and Society

日期

2025-06-21

内容提要

本工作设计并实现了一个大型开放式虚拟社区环境 Virtual Community，支持人类代理与机器人在虚拟空

间中进行长期交互、合作与社会行为模拟。系统具备现实地理空间结构、真实社交活动模拟能力，并结合大语

言模型实现个体代理的自主对话与行为规划。每个代理具备独立身份、长期记忆与目标规划能力，可以参与例

如送餐、巡逻、闲聊等多种社会活动。该平台面向开放世界 AI、社会行为建模、多智能体协作等前沿研究提供

了高度可控的虚拟试验场。
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主要亮点

 融合真实地理与虚构社交行为：构建包含地点、事件、社群关系的虚拟城市，提供复杂社会语境。

 支持多类型智能体协同建模：不仅有人类代理，还支持机器人、虚拟助手等异质智能体共存。

 高度可扩展的开放平台：可接入不同 LLM、RL 代理与感知系统，促进社会智能与人机协作研究。

相关链接

Paper：https://virtual-community-ai.github.io/paper.pdf
GitHub：https://github.com/UMass-Embodied-AGI/Virtual-Community
Project: https://virtual-community-ai.github.io/
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论文四十

YOLOv13: Real-Time Object Detection with Hypergraph-Enhanced Adaptive Visual Perception

日期

2025-06-21

内容提要

YOLO 系列模型在实时目标检测领域因准确性和计算效率表现突出，但 YOLOv11 及更早版本的卷积架

构和 YOLOv12 中基于区域的自注意力机制均局限于局部信息聚合和两两相关性建模，无法捕捉全局多对多高

阶关联，导致复杂场景下检测性能受限。为此，本文提出 YOLOv13，其核心包括：通过超图自适应关联增强

（HyperACE）机制，基于超图计算自适应挖掘潜在高阶关联，突破传统两两关联建模限制，实现高效全局跨

位置和跨尺度特征融合与增强；基于 HyperACE 提出全流程聚合 - 分布（FullPAD）范式，将关联增强特征

分布至整个网络，实现细粒度信息流与表征协同；利用深度可分离卷积替代普通大核卷积，设计系列模块在不

牺牲性能的前提下显著减少参数和计算复杂度。在 MS COCO 基准上的实验表明，YOLOv13 以更少参数和

FLOPs 实现先进性能，其中 YOLOv13-N 较 YOLOv11-N 提升 mAP 3.0%，较 YOLOv12-N 提升 1.5%，

代码和模型已开源。
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主要亮点

 超图驱动的高阶关联建模：引入 HyperACE 机制，利用超图理论建模多对多高阶特征关联，突破传统自注

意力的两两关系局限，实现全局跨尺度特征的高效融合，尤其提升复杂场景下目标间依赖关系的捕捉能力。

 全流程特征协同范式：提出 FullPAD 范式，将 HyperACE 增强后的特征分布到网络全流程，促进不同层

级间的信息流动与表征协同，优化整体检测流程的细粒度信息处理能力。

 轻量级架构设计：采用深度可分离卷积替换大核卷积，在 YOLOv13 系列模块中实现参数和计算量的大幅

缩减（如 YOLOv13-N 较前代模型参数减少），同时保持检测精度提升，平衡实时性与准确性。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.17733
GitHub：https://github.com/iMoonLab/yolov13
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论文四十一

Deep Research Agents: A Systematic Examination And Roadmap

日期

2025-06-22

内容提要

本文深入探讨了 Deep Research (DR) Agents，这是一种新兴的自主 AI 系统，旨在通过动态推理、自适

应长周期规划、多跳信息检索、迭代工具使用和结构化分析报告生成，处理复杂的多轮信息研究任务。文章详

细分析了构成 DR Agents 的基础技术和架构组件，包括信息获取策略、模块化工具使用框架以及模型上下文

协议（MCP）的整合。此外，提出了静态与动态工作流的分类法，并对现有基准进行了批判性评估，指出了其

局限性。最后，文章概述了未来研究的开放挑战和有前景的方向，并提供了一个持续更新的 DR Agent 研究仓

库。

81



主要亮点

 系统性分析与分类框架：文章首次对 DR 代理进行了全面的系统性分析，提出了一个统一的分类框架，将

DR 系统基于工作流特性（静态与动态）、规划策略以及代理架构（单代理与多代理）进行分类，为理解和比

较不同 DR 系统提供了清晰的结构，有助于推动该领域的标准化和进一步发展。

 多维度优化方法探讨：深入探讨了多种优化 DR 代理性能的方法，包括监督式微调（SFT）、强化学习（RL）

以及非参数化持续学习等。这些方法从不同的角度提升了 DR 代理的推理能力、决策制定能力和适应性，使其

能够更好地处理复杂的多步骤信息检索和合成任务，为 DR 代理的性能提升提供了多样化的技术路径。

 工业应用与实践案例：详细介绍了 OpenAI、Google DeepMind、Perplexity 等领先组织开发的 DR 代理

的工业应用和实际实现情况，展示了这些系统在实际场景中的应用效果和技术创新，为其他研究者和开发者提

供了宝贵的参考和借鉴，有助于加速 DR 代理技术的商业化和实际应用推广。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2506.18096
GitHub：https://github.com/ai-agents-2030/awesome-deep-research-agent
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论文四十二

Whole-Body Conditioned Egocentric Video Prediction

日期

2025-06-26

内容提要

本文提出全身动作条件下的第一人称视频预测模型 PEVA（Predicting Egocentric Video from human

Actions），其通过 3D 身体姿势轨迹作为动作输入，结合自回归条件扩散 Transformer 架构，实现从人体

动作到视觉感知的动态模拟。模型在大规模真实数据集 Nymeria 上训练，该数据集包含同步的第一人称视频

与全身动作捕捉数据。PEVA 通过分层评估协议验证了其在原子动作预测、长时视频生成及反事实模拟任务中

的有效性，性能优于 CDiT 等基线模型，且能通过动作候选模拟支持具身规划。研究表明，全身动作条件显著

提升了视频预测的感知质量与语义一致性，为具身智能中的物理动作与视觉体验建模提供了新范式。

83



主要亮点

 结构化全身动作表示：将 3D 身体姿势编码为包含全局动态与关节层次的结构化特征，通过骨盆中心局部

坐标系转换确保平移旋转不变性，48 维动作向量（3 维根关节平移 + 15 关节 ×3 维旋转）精准捕捉动作细

节。

 时序扩散 Transformer 架构：引入随机时间跳跃（16 帧 / 32 秒窗口）处理长时动态，序列级训练通过

因果掩码并行优化多帧依赖，AdaLN 层实现动作条件的高效嵌入。

 分层评估与规划应用：原子动作分解（如手部上下左右、全身前后旋转）验证关节级控制精度，反事实模拟

通过 LPIPS 评分筛选最优动作序列，支持目标导向的具身规划。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/pdf/2506.21552
GitHub：https://dannytran123.github.io/PEVA
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 技术动态一

3D 生成模型 Direct3D-S2 全面开源！8 块 GPU 超越闭源登顶 HF

日期

2025-06-03

内容提要

DreamTech 提出了一种高效的高分辨率 3D 生成框架 Direct3D-S2，该框架基于稀疏体积表示和创新的空

间稀疏注意力机制（SSA），实现了大规模 3D 内容的高效生成。与现有方法相比，Direct3D-S2 在生成复杂

细节时保持了更高的质量和效率，并且能够在仅使用 8 块 GPU 的情况下训练出超越数百块 GPU 训练的闭源商

用模型效果，训练效率提升了近 20 倍。此外，Direct3D-S2 支持从游戏角色、电影特效到 VR 体验和 3D 打印

产品等多种应用场景，为影视级 3D 生成提供了新的解决方案。这一技术突破使得高质量 3D 生成更加普及并

具备实际应用价值。
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相关链接

Github地址：https://github.com/DreamTechAI/Direct3D-S2
技术详情：https://huggingface.co/spaces/wushuang98/Direct3D-S2-v1.0-demo
Paper：https://arxiv.org/pdf/2505.17412
Demo：https://huggingface.co/spaces/wushuang98/Direct3D-S2-v1.0-demo

 技术动态二

OpenAI 深夜宣布 ChatGPT 支持 MCP、会议记录！

日期

2025-06-05

内容提要

OpenAI 为 ChatGPT 推出了两项新功能：会议记录模式和对 MCP 协议的支持。会议记录模式能够在

macOS 上自动录音、记笔记、整理重点，并在会议结束后直接生成会议纪要。通过支持 MCP 协议，ChatGPT

能够连接 GitHub、SharePoint、Gmail 等常用工具，实现跨平台的数据整合、搜索和推理，目标是将 ChatGPT

打造成为一个智能协作平台。此外，还提到了 Deep Research 功能，允许用户在 ChatGPT 中进行广泛的网络

搜索和分析。
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 技术动态三

MiniCPM4:在典型端侧芯片上能够实现 5 倍以上生成加速！

日期

2025-06-06

内容提要

MiniCPM4 是一款高效的大型语言模型，专为端侧设备设计。它通过在模型架构、训练数据、训练算法和

推理系统四个关键维度上的创新，实现了高性能与低资源消耗的结合。MiniCPM4 提供了 0.5B 和 8B 两种

参数版本，在多项基准测试中超越了其他开源模型，尤其是在长序列处理方面表现出显著的速度优势。此外，

MiniCPM4 还支持多种应用场景，包括可信调查报告生成和基于模型上下文协议的工具使用，展示了其广泛的

适用性和高效性。

相关链接

技术报告：https://github.com/OpenBMB/MiniCPM/blob/main/report/MiniCPM_4_Technical_Report.pdf
模型权重：https://huggingface.co/openbmb/MiniCPM4-8B

https://huggingface.co/openbmb/MiniCPM4-0.5B
Github链接：https://github.com/openbmb/minicpm
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 技术动态四

OpenAI 创始人 Sam Altman 发表博文，阐述人类将进入一个以数字超级智能为标志的“温和的奇点”

时代。

日期

2025-06-11

内容提要

Sam Altman 在文章《温和的奇点》中描述了人工智能发展的新阶段，即“温和的奇点”正在逐步发生。

他指出，尽管超级智能的出现尚未完全实现，但人类已经构建出在许多方面超越个体能力的 AI 系统，并且这些

技术将持续放大人类的能力。随着 AI 驱动科学进步和生产力提升，未来的生活质量将显著改善，而机器人、自

动化数据中心等技术将进一步加速这一进程。Altman 强调，在适应快速变化的过程中，社会需要解决安全问

题并广泛分发超级智能以避免集中化风险。这篇文章呼吁尽早展开关于如何定义集体对齐与边界条件的社会讨

论，从而最大化收益并最小化潜在负面影响

相关链接

博客：https://blog.samaltman.com/the-gentle-singularity
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 技术动态五

AMD 发布 3nm 怪兽 MI355X，性能碾压英伟达 B200！

日期

2025-06-12

内容提要

AMD 在 2025 年的 Advancing AI 大会上发布了其最新的 AI 芯片产品线，包括基于 3nm 工艺的 MI355X

和即将推出的 MI400 系列 GPU。这些新芯片不仅在性能上实现了显著提升，比如 MI355X 在 FP6 推理精度下

的速度是英伟达 B200 的 2.2 倍，而且配备了更大容量的 HBM3e/HBM4 内存。此外，AMD 还介绍了全新的

ROCm 7.0 软件栈以及面向未来的 Helios 机架级基础设施解决方案。通过与 OpenAI 的合作，并采用激进的

技术规格和定价策略，AMD 旨在为客户提供高效、低成本的大规模 AI 计算选项。

相关链接

官网：https://www.amd.com/zh-cn/corporate/events/advancing-ai.html
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 技术动态六

开源 OCR 工具，可用于将文档（PDF 和图像）转换为可编辑 Markdown 文件

日期

2025-06-17

内容提要

olmOCR 是由艾伦人工智能研究所开发的开源工具包，旨在将 PDF 文档转换为适合语言模型训练的干净

纯文本。其核心是通过微调 70 亿参数的视觉语言模型（VLM），结合文档锚定技术，有效处理 PDF 中的复

杂布局、表格、公式等结构内容。olmOCR 在自建的 olmOCR-Bench 基准测试中表现优于 GPT-4o、Gemini

Flash 2 等商业模型，且成本显著更低，处理百万页仅需 176 美元。该工具包还提供了训练数据、模型权重

及高效推理管道，并通过下游实验验证了其提取数据对语言模型性能的提升作用，为大规模 PDF 内容利用提

供了经济高效的解决方案。

相关链接

Github: https://github.com/allenai/olmocr
Online demo: https://olmocr.allenai.org
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 技术动态七

Google Gemini 2.5 技术报告

日期

2025-06-17

内容提要

Gemini 2.5 是 DeepMind 推出的新一代多模态大模型，具备强大的文本、图像、音频、视频和代码理

解与生成能力。相较于前代，Gemini 2.5 在逻辑推理、数学计算和编程任务上取得显著提升，表现出接近甚

至超越 GPT-4 的能力。其 Pro 版本支持超过 100 万 token 的上下文窗口，能处理长视频、长文档等复杂

输入，并引入“深度思考”（Deep Thinking）机制，在生成答案前主动进行推理；Flash 版本则以极高的效

率兼顾性能与推理能力，适用于实时对话和大规模部署场景。此外，Gemini 2.5 原生支持多模态交互和音频

输出，具备更强的人机对话自然性与沉浸感，标志着 AI 多模态理解和思维能力迈上新台阶。

相关链接

技术报告：https://storage.googleapis.com/deepmind-media/gemini/gemini_v2_5_report.pdf
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 技术动态八

模型即 Agent，Kimi-Researcher（深度研究）开启内测

日期

2025-06-20

内容提要

Kimi-Researcher 是基于端到端自主强化学习技术的新一代 Agent 模型，现开启小范围灰度测试，它能

自主规划研究流程，通过澄清问题、深度推理、主动搜索及工具调用，输出万字以上且信源可溯的深度研究报

告与动态可视化报告，在 HLE 等测试中表现超越多个知名模型，覆盖科研、商业、教育等多场景应用，用户

可申请内测体验，官方将逐步开源相关模型推动技术探索。

相关链接

官网： https://www.kimi.com/
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 技术动态九

谷歌 AlphaGenome 横空出世！40 亿年生命代码一键破解

日期

2025-06-26

内容提要

Google DeepMind 推出了全新的人工智能工具 AlphaGenome，这是一个统一的 DNA 序列模型，可

通过 API 获取，旨在更全面准确地预测人类 DNA 序列中单变体或突变对多种基因调控生物过程的影响。该

模型能处理长达 100 万个碱基对的 DNA 序列，输出高分辨率预测，涵盖基因起始与结束位置、RNA 生成

量、DNA 碱基可及性等数千种分子特性，还可通过对比突变与未突变序列来评估遗传变异的影响。其技术优

势包括兼顾长序列上下文与单碱基分辨率、实现多模态综合预测、高效进行变体评分、首次明确建模剪接连接

以及在基因组预测基准上表现出的先进性能。AlphaGenome 基于 Enformer 模型构建，可补充

AlphaMissense 在蛋白质编码区域的变体分类，尤其聚焦占基因组 98% 的非编码区域，助力科学家理解基

因组功能、疾病生物学等，目前已面向非商业研究提供 API 预览，未来计划全面发布模型，不过也存在对极

远距离调控元件捕捉不足等局限。

相关链接

论文地址：https://deepmind.google/discover/blog/alphagenome-ai-for-better-understanding-the-genome/
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 技术动态十

谷歌开源 Gemma 3n：2G 内存就能跑，100 亿参数内最强多模态模型

日期

2025-06-27

内容提要

谷歌于本周五凌晨正式发布并开源全新端侧多模态大模型 Gemma 3n，其代表设备端 AI 重大进步，为

手机、平板等端侧设备带来此前仅云端先进模型具备的多模式功能。该模型具备多模态设计，原生支持图像、

音频、视频和文本输入及文本输出；专为设备端优化，推出 E2B 和 E4B 两种基于有效参数尺寸，虽原始参数

为 5B 和 8B，但架构创新使其运行内存占用与传统 2B 和 4B 型号相当，仅需 2GB 和 3GB 内存即可运行；

核心是 MatFormer 架构、每层嵌入（PLE）等全新组件，还采用基于 MobileNet-v5 的视觉编码器等；在

多语言、数学、编码和推理等方面质量提升，E4B 版本 LMArena 得分超 1300，成首个达此基准的 100 亿

参数以下模型。此外，其 MatFormer 架构支持预提取模型和 Mix-n-Match 自定义尺寸，PLE 技术提升内

存效率，KV Cache 共享优化长上下文处理，音频编码器支持 ASR 和 AST，MobileNet-V5 视觉编码器提

供先进视觉理解能力，且谷歌首个 Gemma 模型累计下载量已超 1.6 亿次。

相关链接

模型：https://huggingface.co/collections/google/gemma-3n-685065323f5984ef315c93f4
文档：https://ai.google.dev/gemma/docs/gemma-3n
博客：https://developers.googleblog.com/en/introducing-gemma-3n-developer-guide/
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技术动态十一

阿里上新多模态模型 Qwen-VLo

日期

2025-06-27

内容提要

阿里新推出的多模态模型 Qwen-VLo 免费开放预览，其具备增强的细节捕捉能力，能在生成中保持语义

一致性，支持通过一句指令完成风格替换、素材增删、文字添加等图像编辑操作，还可处理中英等多语言指令，

输入输出不受分辨率和长宽比限制，生成时采用渐进式方式优化细节，实测中在图像生成与编辑上表现出较强

能力，用户可直接体验生图、改图等操作。

相关链接

在线体验：https://chat.qwen.ai/
博客：https://qwenlm.github.io/blog/Qwen-VLoo/
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技术动态十二

文心 4.5 系列模型，正式开源！

日期

2025-06-30

内容提要

文心 4.5 系列模型正式开源，共 10 款，涵盖激活参数规模为 47B 和 3B 的混合专家（MoE）模型（最

大总参数量 424B）以及 0.3B 的稠密参数模型。该系列模型采用创新性多模态异构模型结构，通过跨模态参

数共享机制实现模态间知识融合，使用飞桨深度学习框架训练，模型 FLOPs 利用率达 47%，在多个文本和多

模态基准测试中达 SOTA 水平。其核心技术亮点包括多模态混合专家模型预训练、高效训练推理框架及针对

模态的后训练。模型权重按 Apache 2.0 协议开源，支持学术研究和产业应用，同时配套发布文心大模型开发

套件 ERNIEKit 和大模型高效部署套件 FastDeploy，为开发者提供全流程支持。

相关链接

Hugging Face：https://huggingface.co/baidu
GitHub：https://github.com/PaddlePaddle/ERNIE
飞桨星河社区：https://aistudio.baidu.com/overview
技术报告： https://yiyan.baidu.com/blog/publication
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 资源分享一

何恺明 CVPR 最新讲座 PPT 上线：走向端到端生成建模

类型：讲座材料

内容提要

近年来，扩散模型迅速超越了先前的方法，成为视觉生成建模中的主导方法，广泛应用于图像、视频、3D

物体等的生成。然而，这些模型也存在一些显著的局限性，例如生成速度较慢、生成过程中人类干预有限，以

及在模拟复杂分布（如长视频）时面临挑战。何恺明在 CVPR workshop《Visual Generative Modeling: What’

s After Diffusion?》中做了主题为「Towards End-to-End Generative Modeling（走向端到端生成建模）」

的分享，旨在探索视觉生成建模中能够超越扩散模型的方法。

资源链接

https://people.csail.mit.edu/kaiming/cvpr25talk/cvpr2025_meanflow_kaiming.pdf
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 资源分享二

微软开源图标库

类型：github 项目

内容提要

fluentui-system-icons 是微软维护的一个代码仓库，用于提供 Fluent UI 系统图标。这些图标具有熟悉、

友好和现代的特点。仓库中包含了常规图标和填充图标。目前该项目已获得 9.5k+ stars。

资源链接

https://github.com/microsoft/fluentui-system-icons
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 资源分享三

Awesome LLM Apps

类型：github 项目

内容提要

该项目精选收录了采用 RAG、AI 智能体、多智能体协作、MCP、语音智能体等技术构建的 LLM 应用汇集，

目前已获超 4.5k+ stars。

资源链接

https://github.com/Shubhamsaboo/awesome-llm-apps?tab=readme-ov-file
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深圳软牛科技集团股份有限公司成立于 2014年 6 月，作为国家级专精特新“小巨人”企业，始终以“让创意成为现实”为使命，

专注于通过人工智能视觉大模型技术驱动全球数字创意生态。

公司深度聚焦图像修复、视频增强、多模态内容生成等视觉大模型核心技术，联合西安电子科技大学、香港中文大学（深圳）等顶

尖高校，攻克了视频抠像、画质修复等难题，并与深圳大学共建“人工智能技术联合创新中心”，推动 AI 赋能的图像增强技术规模化

落地。

目前，软牛科技能够为广电机构、影视制作、工业检测、农业测报等多个行业提供专业解决方案。从微米级工业精密测量，到食品

异物智能检测；从农业害虫 AI 识别防治系统，到 AR 设备巡检实时画面 AI 增强与场景识别；从 VR全息空间建模助力文博展陈数字化升

级，到跨终端智能影像协作软件的全链路画质优化引擎，软牛科技正以技术革新重新定义新质生产力。

在消费级市场，旗下牛小影（https://www.niuxuezhang.cn/video-enhancer.html）、HitPaw 等海内外知名品牌，以“一键式 AI 视觉创

意”为核心，为全球超 1 亿用户提供视频修复、老电影 AI 上色等场景化服务。例如，牛小影支持 4K 或 8K 超高清修复技术，帮助家庭

用户重现祖辈黑白影像的生动细节；HitPaw Edimakor 通过 AI 语音合成、多语言实时翻译等功能，让自媒体创作者轻松实现跨语言内容

生产。

这些创新成果的背后，是公司每年近亿元的研发投入和占比超 50%的顶尖技术团队，以及 CMMI、ISO56005 等国际权威认证体系支

撑的硬核实力。立足深圳总部，我们通过北京、新加坡、香港等战略支点构建起辐射全球 200 多个国家和地区的智慧服务网络。作为高

新技术企业、深圳市潜在科技独角兽，软牛科技始终以“技术无界”为理念，持续拓展 AIGC+产业应用的边界。

未来，软牛科技将加速推进物理世界与 AI 视觉的无缝衔接，让每个人都能通过指尖的艺术级创作，开启属于自己的数字时代。
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